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Resumen. Existe una creciente literatura sobre la importancia de la economía nocturna en las ciudades y 
sus implicaciones para el estímulo de la economía local, el turismo, el desarrollo personal, sus relaciones 
con la seguridad/violencia, o perspectivas de género e integración/exclusión social, etc. Sin embargo, la 
mayor parte de los trabajos analizan la actividad nocturna desde una perspectiva cualitativa y a una escala 
urbana general, sin entrar en un análisis espacial de detalle. En esta comunicación aprovechamos el detalle 
espacio-temporal de los datos de Google Places y de su actividad según Google Popular Times para 
estudiar la recuperación de la actividad nocturna en la ciudad de Madrid tras la pandemia. A partir de una 
descarga de datos en Python de los puntos de interés (POIs) con actividad en el horario nocturno, 
analizamos el ritmo de recuperación según tipos de actividades y las diferencias espaciales en esa 
recuperación en dos periodos temporales, febrero 2021, donde las restricciones en el horario nocturno 
estaban activas, y noviembre 2021, en donde ya se habían levantado las restricciones. Los resultados 
muestran que en el periodo restrictivo la actividad nocturna estaba más dispersa por el municipio y una vez 
levantadas las restricciones se vuelve a concentrar en el centro de Madrid, también se aprecia un aumento 
de la ocupación y el tiempo que se emplea. 
 
Palabras clave: vida nocturna, COVID, big data geolocalizado, Google Popular Times (GPT), SIG, Madrid. 

NIGHTLIFE IN THE POST-COVID-19 SCENARIO: ANALYSIS OF THE ACTIVITY RECOVERY 
USING GOOGLE PLACES 

Abstract. There is a growing body of literature on the importance of the night-time economy in cities 
and its implications for stimulating local economies, tourism, personal development, security/violence, 
gender perspectives, and social integration/exclusion, among others. However, most studies analyze 
night-time activity from a qualitative perspective and at a general urban scale, without delving into 
detailed spatial analysis. In this communication, we leverage the spatial-temporal detail of Google 
Places data and its activity according to Google Popular Times to study the recovery of night-time 
activity in the city of Madrid following the pandemic. From a Python data download of points of interest 
(POIs) with night-time activity, we analyzed the recovery rate according to types of activities and 
spatial differences in recovery over two time periods, February 2021 when night-time restrictions were 
in place, and November 2021, when restrictions had been lifted. Results showed that during the 
restrictive period, night-time activity was more dispersed throughout the municipality, whereas once 
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restrictions were lifted, activity concentrated once again in central Madrid. Additionally, there was an 
increase in occupancy and time spent during the post-restrictive period.  

Keywords: nightlife, COVID, Big data geolocated, Google Popular Times (GPT), SIG, Madrid. 
 

1. INTRODUCCIÓN 

La vida nocturna es un aspecto importante de la ciudad. Existe, de hecho, un creciente interés por el 
estudio sobre la importancia de la llamada “night-time economy” y sus implicaciones sobre el estímulo de 
la economía local, su atractivo para el turismo o el desarrollo personal, pero también sus implicaciones en 
relación con la seguridad/violencia, las perspectivas de género o de integración/exclusión étnica y social, o 
la provisión de servicios públicos. En revisiones como las de Lovatt y O'Connor (1995), Yeo y Heng (2014) 
Lin et al. (2022) puede verse ejemplos de las investigaciones realizadas. Sin embargo, la caracterización y 
medición de la actividad nocturna que han realizado estos trabajos suele tener una perspectiva más 
cualitativa, y no pone el foco en las diferencias locales y el análisis espacial dentro de la ciudad. Esto se 
explica, fundamentalmente, por la hasta ahora poca disponibilidad de datos, con suficiente resolución 
espacial y temporal, que permitan un enfoque más local. Sin embargo, la creciente cantidad de datos 
asociadas a las nuevas fuentes y la revolución del big data facilita una comprensión más detallada de la 
vida nocturna. 

En esta comunicación exploramos cómo los datos de Google Places y de su actividad según Google 
Popular Times pueden ser utilizados para analizar la vida nocturna en una ciudad, tomando como caso de 
estudio la ciudad de Madrid. En particular, nos enfocamos en el análisis espacial de la vida nocturna, 
trabajando durante dos periodos diferenciados: uno afectado por las restricciones y las limitaciones a la 
movilidad y al ocio nocturno como consecuencia de la pandemia de COVID19 y otro de periodo de 
recuperación de la normalidad. Los resultados obtenidos permiten evaluar el impacto de las restricciones 
en la vida nocturna de la ciudad, analizando el ritmo de recuperación según tipos de actividades y los 
patrones y tendencias espaciales en esa recuperación. Pensamos que este análisis espacial proporciona 
una comprensión más profunda de la vida nocturna de una ciudad, de gran utilidad para los planificadores 
urbanos. Al comprender mejor la distribución geográfica de la vida nocturna, es posible trabajar para 
mejorar la calidad de vida en las ciudades y ofrecer una experiencia nocturna más diversa e inclusiva para 
sus habitantes y visitantes. 

2. DATOS Y MÉTODOS 

2.1. Caso de estudio y fuente de datos 

La ciudad de Madrid es la más poblada de España y de la península ibérica, con 3,3 millones de 
habitantes en 2020. Es muy conocida por su vida nocturna, la cual se vio interrumpida por el Covid-19.  

Los datos para realizar esta comunicación se han obtenido de Google Places mediante un proceso de 
descarga en Python. El conjunto de datos descargados inicialmente consta de 31.868 puntos de interés 
(POI) en toda la Comunidad de Madrid, para los que cada hora se recoge información de estos. En concreto, 
los datos almacenados contienen la siguiente información: el nombre y el tipo de POI, dirección, número y 
valoración de las opiniones, histórico de la ocupación media, el tiempo que emplean los usuarios en el POI 
y la ocupación que tiene el POI en el momento de la descarga, este último dato sólo está disponible para 
los POI que están retransmitiendo “En directo” desde Google Popular Times. Todos los POI están 
geolocalizados con las coordenadas de latitud y longitud. La Figura 1 muestra el perfil de actividad de un 
local, con sus ocupaciones históricas (en azul) y la ocupación “en directo” en el momento de la descarga 
(en rojo).  

Para realizar este estudio, del total de POIs de la Comunidad de Madrid se ha tomado un subconjunto 
de datos, formado por los puntos de interés que han estado retransmitiendo en directo en el horario 
nocturno (21:00 – 01:00) en la ciudad de Madrid y en las semanas del 8 al 14 de febrero de 2021 y la 
semana del 15 al 21 de noviembre de 2021. En las dos semanas el conjunto de datos es similar, con un 
total de 7.728 POIs, las diferencias están en el número de POIs que se mantienen activos y en su 
ocupación. 
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Figura 1. Información de Google Places 

 
Fuente: Imagen obtenida al realizar una búsqueda de un punto de interés en la web Google. 

 
 
Los POI están clasificados en 87 diferentes tipos de actividad por Google. A partir de esa clasificación, 

se ha realizado una agrupación en un total de 6 categorías: Restauración (Dining, con un total de 3.423 
POIs), Entretenimiento (Entertainment, 106), Atracciones turísticas (Tourist attractions, 363), Servicios o 
equipamientos (Public facilities, 314), Tiendas-Compras (Shopping, 2.855), Otros (Other, 667). La Figura 2 
muestra la distribución especial de los POIs analizados según categorías. 
 

Figura 2. Mapa de los POI clasificados por categoría en la ciudad de Madrid. 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los Google Places. 

 

2.2. Variables 

De las variables que se dispone en el conjunto de datos, las que han sido utilizadas para el análisis son: 
• Identificador del POI activo, así como su ubicación. 
• Ocupación de cada uno de los POI a cada hora del estudio. 
• Tiempo medio empleado en los POI nocturnos. 

2.3. Análisis espacial 

Para la exploración de la distribución espacial, se ha realizado una malla de 1641 celdas de 500 x 500 
metros (se puede observar en la Figura 2) cubriendo la zona urbana del municipio de Madrid. Con la 
geolocalización de los POI, se ha calculado la densidad en cada una de las celdas de la malla, así como la 
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ocupación de estos en dos diferentes momentos del horario nocturno, las 12:00, en ambos escenarios con 
restricciones y sin ellas, y a las 23:00. 

2.4. Análisis espacio-temporal 

El análisis se centra en el horario nocturno (21:00 a 01:00) y en dos momentos temporales: una situación 
condicionada por las restricciones como consecuencia de la pandemia (semana del 8 al 14 de febrero de 
2021) y otra de recuperación de la normalidad (semana del 15 al 21 de noviembre de 2021). La primera 
semana coincide con un momento de importantes restricciones (cierre del ocio nocturno, control de aforo, 
cierre temprano de locales, etc.). Incluso durante este periodo había varias zonas de salud en el municipio 
que estaban confinadas. Al contrario, a partir de septiembre de 2021 se produjo el levantamiento de las 
restricciones, y la ciudad empezó a recuperar la vida nocturna que caracteriza a Madrid. Así en la semana 
de noviembre de 2021 analizada no había ningún tipo de restricción.    

El análisis espacial se centra en el municipio de Madrid, en las zonas urbanas, que es donde se 
encuentra la presencia de los POI. Para la exploración de la distribución espacio temporal, se ha utilizado 
la misma malla que para el análisis espacial. Para cada una de las celdas se tiene los puntos de interés y 
su ocupación a lo largo de la semana en el horario nocturno, por lo que se ha llevado a cabo un análisis 
clustering de series temporales. Este análisis identifica las localizaciones con características similares en 
los perfiles de locales activos y de ocupaciones medias a lo largo las horas de actividad nocturna. Como 
paso inicial para el análisis, necesario para realizar el clúster de series temporales, se han creado cubos 
espacio temporales, que consisten en un cubo con dimensión x e y que representan el espacio (cada una 
de las celdas), y una dimensión “t” que representa el tiempo (en este caso se tiene de lunes de viernes y 
de 21:00 a 1:00). 

Los análisis se han llevado a cabo para las categorías con más importancia: “Dining” de POIs, que 
engloba todo el sector de la restauración, el más afectado por las restricciones, y la categoría “Shopping” 
(tiendas).  

3. RESULTADOS 

3.1. Actividad general 

Se empieza observando el número de POI que están retransmitiendo en directo y su ocupación en 
Google Places para cada hora del estudio, en ambos periodos (Tabla 1). Se observa un incremento 
sustancial en noviembre de 2021 con respecto a febrero 2021, especialmente en el horario de las 22:00 y 
la 23:00 de la noche con porcentajes de incrementos superiores al 130 %. 

 
Tabla 1. Número de POI Onlive para cada hora e incremento del segundo periodo con respecto al primero 
 

Periodo \ Hora 21:00 22:00 23:00 00:00 01:00 
Febrero 2021 4.073 2.146 1.806 1.175 892 

Noviembre 2021 7.074 5.042 3.429 2.005 1.239 
Incremento 73,68 % 134,95 % 89.87 % 70,64 % 38,90 % 

Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
 
La Figura 3 muestra la distribución de esos locales por categorías. Las categorías con más presencia 

en horario nocturno son “Dining” y “Shopping”, por lo que el análisis se va a centrar en ellas. Cabe destacar 
el incremento del peso de la categoría “Dining” en todas las franjas horarias durante el periodo de 
recuperación de la normalidad. 

En el siguiente gráfico, se puede observar la evolución en el horario nocturno para cada una de las dos 
categorías seleccionadas (Figura 4). El incremento es notable en la categoría “Dining”, que en noviembre 
de 2021 casi triplica el número de locales retransmitiendo en directo con respecto a febrero de 2021. Tras 
la eliminación de las restricciones en ocupación y horario de cierre, la actividad del sector obtuvo un 
incremento muy significativo, en especial entre las 21 y las 23h. En el caso del “shopping” el incremento es 
también muy importante en estas primeras horas de la noche, al eliminarse las limitaciones de horarios. 
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Figura 3. Distribución de los POI en directo por categoría 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 

 
 
 

Figura 4. Incremento de las categorías “Dining” y “Shopping” en el horario nocturno 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
 

3.2. Evolución temporal 

Si nos centramos en la categoría “Dining”, la más afectada por las restricciones derivadas de la 
pandemia, podemos ver su evolución semanal en ambos periodos para cada una de las horas del estudio 
(Figuras 5 y 6). La figura 5 muestra la evolución semanal para el número de POI retransmitiendo en vivo, 
se puede observar que el número de establecimientos es mucho mayor en el segundo periodo en todas las 
horas. El pico de establecimientos se encuentra en ambos periodos a las 21:00 de la noche, pero en los 
fines de semana (viernes, sábado e incluso el domingo) el pico se alarga hasta las 22:00 y 23:00 de la 
noche en la semana de noviembre. 

En la Figura 6 se observa mucho mejor el efecto de las restricciones. Una de las restricciones era el 
cierre de los locales a las 23:00 de la noche, lo que se refleja perfectamente en los niveles de ocupación 
en el primer periodo (febrero 2021), para todos los días de la semana, la ocupación se reduce a las 23:00 
de la noche a porcentajes del 5 %. Incluso los fines de semana, para el segundo periodo (noviembre 2021), 
cuando ya se habían eliminado las restricciones de cierre, la ocupación media cae después de las 21:00 
de la noche, pero decae de manera paulatina y cabe destacar el fin de semana, como el pico de ocupación 
de los locales se alarga hasta la 1:00 de la mañana.  
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Figura 5. Evolución semanal del número de POI de la categoría “Dining” retransmitiendo en directo en 
horario nocturno 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
 
 
Figura 6. Evolución semanal de la ocupación de los POI de la categoría “Dining” retransmitiendo en 

directo en horario nocturno 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
 
Por último, antes de pasar al análisis espacio-temporal, se muestra la evolución de la variable “tiempo 

medio empleado”, ya que refleja muy bien la situación que se vivió en pandemia. En la figura 7 puede verse 
como se ha ido incrementando el tiempo medio en minutos que emplean los usuarios en los bares y 
restaurantes desde noviembre 2020 hasta febrero 2023. Los valores más bajos se encuentran en enero de 
2021, donde coincide una situación de alta incidencia de COVID y los efectos del temporal de nieve 
Filomena. En ese momento el tiempo medio empleado era fue de 54 minutos, con unos niveles de 
ocupación además muy bajos. Al contrario, desde esa fecha ha ido aumentando hasta alcanzar su máximo 
en junio 2022 con estancias de 77 minutos de media. 

3.3. Análisis espacial 

Para el análisis espacial se ha calculado las densidades de los POI, para cada celda, que han estado 
retransmitiendo en el municipio de Madrid en dos momentos concretos del sábado, las 21:00 y las 23:00 
de la noche. Los resultados se encuentran en la Figura 8 y Figura 9. 
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Figura 7. Evolución mensual desde noviembre 2020 hasta febrero 2023 del tiempo medio (minutos) 
empleado por los usuarios en los bares y restaurantes 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 

 
 

Figura 8. Distribución de bares y restaurantes retransmitiendo en vivo (Municipio de Madrid) 
 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 

 
La Figura 8 muestra la distribución espacial de los POIs en el municipio de Madrid retransmitiendo en 

directo en Google Places. Se muestran 4 momentos específicos de la noche madrileña, dos de ellos en 
febrero de 2021, con restricciones de horario y aforo, y otro dos en noviembre de 2021, una vez levantado 
las restricciones. Para ambas fechas, se han tomado dos horarios, las 21:00 que en el periodo de restricción 
sólo le afecta el aforo, y las 23:00, el cuál en el periodo restrictivo, los bares y restaurantes tenían fecha de 
cierra. Se ve una diferencia en el número de locales entre ambos periodos, en febrero de 2021 el número 
de locales es mucho menor que en noviembre de 2021. En cambio, no se aprecia mucha diferencia entre 
los dos horarios dentro del mismo periodo, es decir, que dentro de cada periodo el número de locales 
retransmitiendo en vivo a las 21:00 y a las 23:00 es similar. 

50

55

60

65

70

75

80

jun-20 sep-20 ene-21 abr-21 jul-21 oct-21 feb-22 may-22 ago-22 dic-22 mar-23



Santiago-Iglesias et al. 

1020 

La figura 9 muestra la ocupación de bares y restaurantes en el municipio de Madrid en los 4 escenarios 
de la figura 8. Igual que en los POIs retransmitiendo en directo, en la ocupación entre ambos periodos es 
bastante significativo, pero al contrario que en el caso anterior, la diferencia de horario dentro del mismo 
periodo es bastante significativa. La ocupación en febrero de 2021 de 21:00 a 23:00 ha bajado de manera 
muy considerable, donde las restricciones de cierre de locales estaba activa, un escenario muy distinto 
para noviembre de 2021, que la ocupación de bares y restaurantes a las 23:00 se concentra más en el 
centro de la ciudad y aumenta con respecto a las 21:00.  

 
Figura 9. Distribución de la ocupación en bares y restaurantes retransmitiendo en vivo (Municipio de 

Madrid) 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 

3.4. Análisis espacio-temporal 

Para el análisis espacio-temporal, se ha elaborado un clustering de series temporales para la ocupación 
en ambos periodos. Los resultados del análisis permiten identificar las áreas con ocupaciones similares a 
lo largo del horario nocturno y las semanas analizadas. La figura 10 muestra los resultados de la distribución 
espacial de las zonas y las figuras 11 y 12 los perfiles temporales de cada uno de los clústeres generados. 

El clúster 1 en ambos periodos muestra las zonas de ocupaciones altas en la ciudad de Madrid. Para 
febrero de 2021 hay un par de zonas donde se acumulan las zonas de ocupación más elevada, en el barrio 
de Arganzuela y en el barrio de Chamberí, en cambio la zona más céntrica (Gran Vía, Sol) pertenecen al 
clúster 2, que tiene un perfil de una ocupación más o menos medio. Para el segundo periodo, la situación 
es muy diferente, la zona centro de Madrid vuelve a niveles de ocupación elevados, y el clúster de 
ocupación alta engloba muchas más celdas de la zona centro del municipio. 

Las Figuras 11 y 12 muestran los perfiles temporales de ocupación que muestran cada uno de los 
clústeres en cada periodo. En ambos periodos el clúster 1 corresponden a las zonas de ocupación alta, 
pero para el primer periodo (febrero 2021, Figura 11) se puede observar que la ocupación en ambos 
clústeres decae drásticamente a partir de las 21:00 de la noche. Sin embargo, el perfil temporal para el 
segundo periodo (noviembre 2021, Figura 12), el clúster de alta ocupación, esa ocupación no decae 
drásticamente, sino que decae paulatinamente a lo largo del horario nocturno, y para el fin de semana el 
horario de alta ocupación se alarga hasta casi media noche. 
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4. CONCLUSIONES Y FUTURAS INVESTIGACIONES 

La actividad ligada al ocio, en especial el ocio nocturno, ha sido una de las más castigadas por la 
pandemia. Tras el cierre de los negocios durante los meses del confinamiento, después del mismo no 
pudieron abrir de manera habitual, y han tenido un camino lleno de restricciones hasta que han llegado a 
una nueva normalidad. En este análisis se ha podido ver el caso específico de la ciudad de Madrid, que ha 
sido una de las menos restrictivas con este sector, y aun así se ha visto que la actividad debido a las 
restricciones provocadas por la pandemia (límite de aforo, cierre temprano, no poder usar la barra, límite 
de personas por mesas, etc.) era un tercio de lo que aparece en la “nueva normalidad”. El objetivo principal 
del análisis es ver en grandes rasgos si la vida nocturna se ha recuperado después de la pandemia, no se 
puede decir con total seguridad, ya que carecemos de los datos desde antes de la pandemia, pero todo 
apunta a que, si no se ha recuperado por completo, va por buen camino. 

Un punto importante, es conocer la actividad antes de la pandemia, cosa que con el conjunto de datos 
utilizados para el estudio (Google Popular Times) no tenemos la posibilidad, pero a través de otros 
conjuntos de datos, podemos hacer una estimación de la actividad antes del Covid-19 para poder concluir 
de manera más exacta, si esa recuperación ha llegado, o estará por llegar. Es un tema que se abordará en 
un futuro cercano. 

 
Figura 10. Clúster de series temporales para ambos periodos. Izquierda febrero 2021 y derecha 

noviembre 2021. Clúster 1, ocupación alta, Clúster 2, ocupación media y celdas grises sin clasificar 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 

 
Figura11. Perfil temporal de los clústeres para el primer periodo 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
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Figura 12. Perfil temporal de los clústeres para el segundo periodo 

 
Fuente: Elaboración propia a partir de los datos de Google Places. 
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