A teoria das redes como suporte
para analise de conteudo: novas
perspectivas para a analise de redes
semanticas

ARTICULO

Renata Souza Freitas Dantas Barreto

SENAI CIMATECI
Programa de Modelagem Computacional, Salvador, BA

renatasouzabarreto@gmail.com
orcid.org/0000-0002-1607-4800

Maria Teresinha Tamanini Andrade

Instituto Federal de Educagdo, Ciéncia e Tecnologia da Bahia
Professora

leotere@uol.com.br
orcid.org/0000-0003-4753-175X

Cledonidas Tavares Junior

SENAI CIMATEC
Programa de Modelagem Computacional, Salvador, BA

cleonidas@gmail.com
orcid.org/0000-0002-0277-1154

Patricia Nicolau Magris

Universidade do Estado da Bahia
Professora

patmagris@gmail.com
orcid.org/0000-0001-6086-5098

OBRA DIGITAL, NUm. 14, Febrero - Agosto 2018, pp. 34-49, e-ISSN 2014-5039 m



Marcelo do Vale Cunha

Programa de Modelagem Computacional, Salvador, BA

celaocunha@gmail.com
orcid.org/0000-0001-9212-8105

José Lamartine de Andrade Lima Neto

Instituto Federal de Educacado, Ciéncia e Tecnologia da Bahia

Professor

joselamartineneto@gmail.com
orcid.org/0000-0002-2187-0043

SENAI CIMATEC

Fecha de recepcion: 02 de mayo de 2017 / Aceptacion: 22 de octubre de 2017

Resumo

Neste artigo, usamos a Teoria de Redes para
subsidiar e potencializar as analises e inferén-
cias a partir dos conhecimentos produzidos na
Andlise de Conteudo (AC). Utilizamos discursos
orais de uma comunidade cientifica sobre um
tema especifico. Eles foram modelados em
redes semanticas, pela inclusdo de cliques. A
rede é analisada considerando algumas cen-
tralidades de seus vértices. Os resultados mos-
tram correla¢gdes entre os graus dos vértices
e as frequéncias dos nucleos de sentidos, e
acrescentam informac@es sobre o discurso, a
partir das ligacdes entre as palavras. Espera-
mos aperfeicoar a AC com a incorporacao da
teoria de redes, especificamente das redes
semanticas.

PALAVRAS-CHAVES

Teoria de redes, andlise de conteldo, redes
semanticas, educacdo, difusao do conhecimen-
to.

Abstract
This This article uses Network Theory to support
and enhance analysis and inference of knowled-

ge produced by Content Analysis (CA). We use oral
discourses of a scientific community on a specific
topic. From those discourses, semantic networ-
ks (SN) were built, taking clicks into account. We
analyse the SN on the basis of centrality proper-
ties. Our results show correlations among degree
and betweenness centralities, and frequencies of
CA cores of meaning, and they add information
about oral discourses from the connections be-
tween words. We hope to improve CA by incorpo-
rating Network Theory techniques, specifically SN
models.

KEYWORDS

Network theory, content analysis, semantic ne-
tworks, education, dissemination of knowledge.

Resumen

En este articulo, utilizamos la Teoria de Redes
para subsidiar y potenciar los analisis e inferen-
cias a partir de los conocimientos producidos
en el Andlisis de Contenido (AC). Utilizamos
discursos orales de una comunidad cientifica
sobre un tema especifico. Estos fueron mo-
delados en redes semanticas, por la inclusion
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de clics. La red se analiza considerando algu-
nas centrales de sus vértices. Los resultados
muestran correlaciones entre los grados de
los vértices y las frecuencias de los nucleos de
sentidos, y afladen informaciones sobre el dis-
curso, a partir de vinculos entre las palabras.
Esperamos com esto, perfeccionar la AC con la

incorporacion de la teorfa de redes, especifica-
mente en las redes semanticas.

PALABRAS CLAVES

Teorfa de redes, andlisis de contenido, redes
semanticas, educacién, difusién del conoci-
miento.

1. INTRODUCAO

A selecdo de palavras para a produgdo de um
discurso remete a caracteristicas subjetivas in-
dividuais e coletivas do grupo em que o indi-
viduo esta inserido. Existem diversas técnicas
para entender esta representa¢do mental atra-
vés de palavras, tais como a Andlise de ConteU-
do e a modelagem de um discurso por meio de
uma rede semantica.

A Analise de Conteudo objetiva a compreensdo
do sentido da comunicagao, por meio da de-
composi¢cdo do texto em unidade Iéxica ou ca-
tegorial (Bardin, 2010). Diversos trabalhos tém
utilizado esta técnica, como: Andrade (2013)
que analisou o discurso de pesquisadores de
uma comunidade cientifica sobre os processos
de colaboracdo e difusdo do conhecimento e
Cunha (2012) que estudou discursos relacio-
nados a adesdo e a participacdo em uma rede
de hospitais como promocdo da aprendizagem
organizacional e da inovagao gerencial.

Por outro lado, as redes semanticas demons-
tram como o conhecimento humano é estru-
turado através dos conceitos evocados em
discursos falado e/ou escrito, a partir de dife-
rentes estimulos ou perspectivas. A técnica
da modelagem de um texto ou de um discur-
so por meio de redes semanticas oferece um
meio empirico de acesso a organiza¢do mental
do conhecimento de quem proferiu o discurso
(Sternberg, 2011). Recentemente, esta mode-
lagem vem sendo utilizada a partir da premis-
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sa de Caldeira et al. (2006), onde a sentenca €
a menor unidade de significado de um texto;
Teixeira et al. (2010) investigam o comporta-
mento critico na linguagem humana, através
de discursos orais; Pereira et al. (2011) caracte-
rizaram e diferenciaram periédicos cientificos,
através das redes semanticas de titulos de ar-
tigos cientificos.

Estes trés Ultimos trabalhos utilizam a mesma
modelagem de tratamento de palavras e cons-
trucdo das redes. Cada sentenca ou titulo é
modelado como um clique, em que as palavras
S30 0s Vertices e as arestas conectam palavras
que pertengam a mesma sentenga. A unido
de cligues resulta em uma rede de cliques. A
dindmica de formagdo de uma rede de cliques
envolve a adi¢do ou retirada de grupos de vérti-
ces mutuamente conectados, incluindo os pro-
cessos de justaposicdo, sobreposicao (Fadigas
& Pereira, 2013).

Outros trabalhos também utilizaram esta me-
todologia. Watts & Strogatz (1998) estudaram
redes de atores de filme; Cunha et al. (2013) in-
vestigaram a evolug¢do temporal da rede de titu-
los do periddico Nature; Lopes et al. (2014) uti-
lizaram a teoria das representacdes sociais em
uma rede de cliques, de palavras evocadas, em
uma rede social de trabalhadores que atuam
na salde basica; Fadigas & Pereira (2013) des-
envolveram métricas especificas para redes de
cliques, seu processo de formacdo e a classifi-
cagdo dessas estruturas tedricas (minimamen-
te conectadas).



Neste trabalho, utilizamos a Andlise de ConteU-
do (AC) no sentido de compreender o discurso
de um grupo de pesquisadores, a partir de en-
trevistas, sobre como se constituem os proces-
sos de colaboracdo e difusao do conhecimento
nas comunidades cientificas. As entrevistas sdo
analisadas a partir da AC e também modeladas
sob a forma de uma rede semantica de cliques.
Analisar um conceito por meio de uma rede
semantica é identificar, de maneira precisa,
a relevancia e os significados de uma palavra
inserida em um texto, haja vista ser possivel
perceber os contextos nos quais a palavra as-
sociada ao conceito analisado se insere. Os re-
sultados indicam como a Teoria de Redes e sua
modelagem com redes semantica de cliques
podem auxiliar a Andlise de Contetdo.

Assim, o objetivo deste estudo é empregar a
Teoria de Redes para subsidiar e potencializar
as andlises e as inferéncias dos conhecimen-
tos produzidos na AC, com o intuito de aper-
feicoa-la e verificar o que é mais relevante nes-
ta andlise a partir de redes semanticas criadas
pela inclusdo de cliques.

Este artigo, além desta introducdo, apresenta
as seguintes secdes: na Secdo 2, uma sintese
sobre Analise de Conteldo; na Sec¢do 3, des-
cricao da metodologia utilizada; na Secao 4
apresentactes dos resultados e discussdo; e
na Secao 5, considerac¢des finais.

2. ANALISE DE CONTEUDO

A andlise de Conteddo (AC) é um conjunto de
técnicas de andlise das comunicagBes visan-
do obter, por procedimentos, sistematicos e
objetivos de descricdo do conteldo das men-
sagens, indicadores (quantitativos ou ndo)
que permitam a inferéncia de conhecimentos
relativos as condi¢bes de produgdo/recepcdo

(variaveis inferidas) destas mensagens (Bardin,
2010, p. 44).

Segundo Bardin (2010, p. 121), a AC consta de
trés etapas distintas:

+ a) Pré-analise - fase de organizacdo dos
documentos e das ideias, na qual objetiva
operacionalizar e sistematizar um esquema
de analise. Nesta etapa, pode dar-se liberda-
de aintuicdo. Nesse momento, Bardin (2010)
indica a leitura flutuante do material como
condi¢do para que o pesquisador conheca o
conteldo dos documentos, com a finalidade
de aprofundar o entendimento das mensa-
gens.

A montagem do corpus de documentos para
0s procedimentos analiticos seguiu as regras
aconselhadas por Bardin (2010, p.122):

1. Exaustividade - analisar todos os elementos
relacionados ao assunto;

2. Representatividade - as amostras terem re-
presentatividade no I6cus pesquisado;

3. Homogeneidade - tratar os documentos
analisados ao mesmo tema;

4. Pertinéncia - os documentos serem adequa-
dos aos objetivos da pesquisa.

+ b) Exploragdo do material - representa a
segunda fase da AC, na qual essencialmen-
te sdo realizadas operacGes de codificacdo,
enumerac¢do e classificacdo associadas a
regras previamente definidas. Bardin (2010)
sinaliza que o tratamento do material nada
mais é que a transformacdo das informacdes
brutas do texto por recorte, agregacdo e
enumeracdo. Assim, esta etapa viabiliza a
representacao do conteddo ou da sua ex-
pressdo para a andlise propriamente dita.
Para a autora, a organizacdo da codificacdo
compreende trés escolhas:
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1. O recorte (escolha das unidades);

2. A enumeracdo (escolha das regras de con-
tagem),

3. A classificacdo e a agregacdo (escolha de ca-
tegorias).

O recorte do material possibilita a definicdo de
unidades de registro e de contexto. As unida-
des de registro, chamadas também de unida-
des de significacdo, correspondem ao segmen-
to de conteldo a considerar como unidades
de base, vislumbrando a categoriza¢do e a con-
tagem frequencial. Essas unidades podem ser
associadas as palavras, ao tema, ao objeto, ao
personagem, ao acontecimento e ao documen-
to. )& as unidades de contexto ou de contelido
representam o segmento da mensagem cujas
dimens&es permitem compreender o significa-
do da unidade de registro.

A partir da definicdo das unidades de contexto,
das unidades de registro e o modo de conta-
gem destas unidades, é possivel classifica-las e
agrega-las em categorias. A categorizacdo con-
siste na reunido de unidades de registro em
grupos, sob um titulo genérico organizado em
razdo de caracteristicas comuns. Os critérios
de categorizacdo fundamentam-se nos aspec-
tos semantico, sintatico e Iéxico e apresentam
caracteristicas que possibilitam um processo
de exclusdao mutua, pertinéncia, objetividade,
fidelidade e produtividade.

- ¢) Tratamento dos resultados, a inferén-
cia e a interpretacao - estas etapas corres-
pondem a terceira e Ultima fase da AC. Nesse
momento, os resultados brutos sdo tratados
de maneira a elucidar sua significancia. Essa
fase foi concretizada com a ajuda de planil-
has, nas quais sdo registradas as unidades
de registro extraidas dos documentos (neste
caso entrevistas) classificados e, a partir daf
estas unidades de registro sdo agrupadas em
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areas tematicas relacionadas as unidades de
contexto, originando os nucleos de sentido
relacionados as categorias. Unidades de con-
texto sdo os segmentos de mensagens cujas
dimensBes permitem ao pesquisador com-
preender o significado da unidade de regis-
tro, ou seja, 0 que o pesquisador consegue
extrair dos discursos dos sujeitos.

As categorias sdo rubricas ou classes de um
conjunto de unidades de registro, sob um titulo
genérico, em razdo de caracteristicas comuns.
A categorizacdo é um processo estruturalista e
comporta duas etapas:

1. Inventario: isolar as unidades de registro e
de contexto;

2. Classificagdo por analogias: repartir essas
unidades inventariadas, objetivando certa
organizagdo das mensagens a fim de possi-
bilitar uma analise e discussao.

Em nossa pesquisa, essa etapa teve inicio apds
a transcricao das entrevistas para documen-
tos em forma digital. Trata-se de um momento
de reflexdo, no qual se busca o que ha de co-
mum nas falas dos entrevistados, visando uma
proposta de agrupamento. Por conseguinte,
executou-se o inventario e a classificacao por
analogias.

3. METODOLOGIA

Os procedimentos metodoldgicos da pesquisa
que esta sendo desenvolvida estdo ilustrados
na Figura 1.

A 17 etapa da pesquisa a metodologia do tra-
balho envolve: (1) a obtencdo dos discursos e
tratamento dos textos; (2) Analise de Conteldo
com a classificacdo das categorias, nucleos de
sentido e unidades de registro (palavras) com
suas respectivas frequéncias; (3) a modelagem
das entrevistas por meio de redes semanticas
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Figure 1. Fluxograma da Metodologia. Fonte: os autores.

de cliques; (4) calculo das propriedades da
rede semantica dentre elas: a centralidade de
grau e centralidade de intermediacdo; (5) os
resultados parciais gerados através da mine-
racdo destes dados que permite uma (6) cate-
gorizacao dos discursos, fase que antecede a
(7) correlacdo entre a Analise de Contetdo e as
técnicas da Teoria de Redes.

Este artigo ndo inclui os resultados parciais da
filtragem usando o indice de Incidéncia-Fideli-
dade (Teixeira et al.,, 2010) que sera calculado
na 2° etapa da pesquisa.

3.1. ANALISE DE CONTEUDO

Para realizar a Andlise de Conteldo, realiza-
mos 12 entrevistas pessoalmente e 5 usamos
0 Skype com docentes (pesquisadores) de trés
Programas de Pds-Graduacdo de trés regides
do pals, de dreas que tratam de aspectos re-

lacionados ao conhecimento e a multidiscipli-
naridade, envolvendo Universidades Federais,
Universidades Estaduais, Instituto Federal e
Centro Tecnoldgico. Levamos em conta as re-
presentacdes do tema de interesse comum, 0s
topicos especificos relativamente compartilha-
dos e a percepc¢do sobre o compartilhamento
de opiniGes sobre o tema.

Os critérios de sele¢do dos sujeitos para a en-
trevista consistiram em que estes sujeitos fos-
sem docentes/pesquisadores dos Programas
de Pds-Graduagao e que tivessem disponibili-
dade para a realizacdo da mesma. Realizamos
12 entrevistas presencialmente e 05 vias te-
leconferéncia. Apos isto, as entrevistas foram
transcritas e tratadas manualmente.

O conjunto das entrevistas gravadas e transcri-
tas constituiu o universo de documentos sobre
o qual foi realizada a analise, constituindo, por-
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tanto, o corpus que, para Bardin (2010, p. 122)
“é 0 conjunto dos documentos tidos em conta
para serem submetidos aos procedimentos
analiticos”. Cada documento transcrito e revi-
sado recebeu um numero sequencial, enume-
rando e formatando o corpus de documentos:
E1 (relacionado a entrevista de ndmero um).

Para efetivar a Andlise de Conteldo, prioriza-
mos a identificagdo dos temas tratados nos
discursos falados dos entrevistados no intuito
de definir as unidades de registro, propiciando
a identificacdo de nucleos de sentido. Foram
seguidas as trés etapas descritas na Sec¢do 2:
a) Pré-andlise; b) Exploracdo do material; e ¢)
Tratamento dos resultados, a inferéncia e a in-
terpretacdo.

Uma vez findado o processo da pesquisa de
campo e antes de iniciar a sele¢do das unida-
des de registro, realizamos a releitura do ma-
terial e foram ouvidas novamente as gravacoes
das entrevistas, acompanhando-as com a lei-
tura das transcri¢des. A partir desse ponto, o
corpus de documentos foi decomposto em
unidades de registro inseridas em unidades de
sentido.

Originaram-se, assim, os nucleos de sentido
(NS) e trés grupos de categorias (C), a partir do
surgimento dos respectivos nucleos de senti-
do. Tais nucleos foram organizados, conforme
mostrados na Tabela 1.

O critério inicial de categoriza¢do adotado foi
o morfolégico (i.e. andlise da constituicdo das
palavras) e o semantico, com base nas catego-
rias tematicas associadas aos objetivos da pes-
quisa.

Com base nas categorias definidas, fizemos
uma releitura das entrevistas com o objetivo de
identificar termos, palavras e expressoes rele-
vantes a cada nucleo de sentido das categorias
(Tabela 1).
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Em seguida, destacadas as unidades de re-
gistro, realizamos uma ordenacdo alfabética
dessas para cada nucleo de sentido das cate-
gorias em sete listas. Uma vez tendo as listas
disponiveis para analise, elaboramos um agru-
pamento das unidades de registro para que a
contagem da frequéncia pudesse ser realizada.
Ao final de todo esse processo, associamos as
unidades de registro aos respectivos nucleos
de sentido. Os resultados encontram-se na Ta-
bela 2, na Sec¢do 4.

3.2. REDES SEMANTICAS
DE CLIQUES

Unimos as entrevistas em um Unico discurso
para a construcdo de uma rede semantica de
cliques. O tratamento manual das palavras se-
gue as regras de tratamento, descritas em Pe-
reira et al. (2011); o tratamento computacional
de classificacdo e modificacdo de palavras e a
construcdo da rede semantica segue 0 mesmo
processo metodoldgico descrito em Caldeira et
al. (2006); Teixeira et al. (2010). Ou seja, cada
sentenca € um cligue, em que as palavras sdo
0s vértices do clique e as arestas conectam pa-
lavras que pertencem a mesma sentenca. Os
cliques sdo unidos, superpondo os vértices co-
muns.

A seguir, calculamos alguns indices de redes,
bem como valores da centralidade de grau e
centralidade de intermediacdo para os vértices
da rede, para posteriormente comparar estes
resultados com as frequéncias das palavras
dos nucleos de sentidos.

Estudamos as redes sob 4 pontos de vista:
1) fendbmeno small world; 2) conectividade; 3)
coesdo; 4) importancia dos vértices. As redes
desta pesquisa seguem as premissas definidas
por Watts (1999) para redes small world, i. e,
a rede deve ser ndo dirigida, ndo ponderada,
simples, esparsa e conectada.



Tabela 1. Categorias e Nucleos de Sentido.

Categorias (C)

Difusdo do Conhecimento e Colaboragdo (C1)

Ndcleo de sentido (NS)

Difusdo do Conhecimento (NS1)

Colaboragdo (NS2)

Motiva¢do e Condutas (NS3)

Estruturas Académicas (C2)

Academia ou Universidade (NS4)

Comunidade Académica (NS5)

Politica de CTI(C3)

Politicas de Ciéncia e Tecnologia (NS6)

Polftica de Publicagdo (NS7)

Fonte: os autores.

4. RESULTADOS E DISCUSSAO

Nesta se¢do, apresentamos 0s resultados da
analise de conteldo e os resultados das redes
semanticas de cliques e tracamos paralelos
entre os dados encontrados nas duas aborda-
gens.

4.1. RESULTADOS DA
ANALISE DE CONTEUDO

As entrevistas sdo o ponto inicial da Andlise
de Conteldo (AC) e suas transcricBes foram
de fundamental importancia para formular as
categorias (C) e os nucleos de sentido (NS), a
partir das unidades de registro (UR). Na Tabela
2, apresentamos as frequéncias quantificadas
das unidades de registro para cada nucleo de
sentido e para cada categoria.

Aseguir, detalhamos as trés categorias: Difusdo
do conhecimento e Colaborag¢do (C1), Estrutu-
ras académicas (C2), Politica de Ciéncia Tecno-
logia e Inovagao (C3); e os nucleos de sentido:
Difusdo do Conhecimento (NS1), Colaboracdo
(NS2), Motivagbes e Condutas (NS3), Academia
ou Universidade (NS4), Comunidade Académi-
ca (NS5), Politicas de Ciéncia e Tecnologia (NS6)
e Politica de Publicacdo (NS7). (Tabela 2).

A categoria 1, Difusdo do Conhecimento e Co-
laboracdo (C1), com base nos dados da Tabela
2, é a categoria de maior destaque nos discur-
sos falados dos entrevistados, com 64,8% das
frequéncias das UR. Tal constatacdo pode ser
compreendida a partir do enfoque do roteiro
da entrevista, que visou buscar a percepcao
dos entrevistados em rela¢cdo a processos de
colaboracdo e difusdo do conhecimento entre
pesquisadores dos Programas de Pos-Gra-
duacdo. Ademais, pelo fato do tema desta cate-
goria estar presente em diversas perguntas da
entrevista, ela ganhou mais destaque. Assim,
infere-se que a concentra¢do de UR relaciona-
das a esta categoria nos discursos falados dos
entrevistados associa-se ao proprio objeto de
estudo: as redes de colaboracdo e a difusao do
conhecimento nas comunidades cientificas.

Para a C1, foram definidos trés NS, com base
no enfoque das questdes da entrevista: 1) Di-
fusdo do Conhecimento (NS1) - revela aspectos
relacionados a difusdao do conhecimento, tais
como empecilhos para a difusdo e vinculos en-
tre pesquisadores; 2) Colaboragdo (NS2) - des-
creve aspectos pertinentes a colaboracdo, tais
como coautoria, motivacdo para colaborar, ele-
mentos e barreiras que contribuem para con-
solidacdo de vinculos; e 3) Motiva¢des e Condu-
tas (NS3) - revela percep¢do sobre interesses
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Tabela 2. Frequéncias observadas na Analise de Conteudo.

Categoria

Nucleo de Sentido

Total C
UR (%)

Frequéncia

NS D|fusaomdeontcoonheo- 2535 36
Difuséo do
CT Conhecimento e NS2 Colaboracao 1191 169 | 648
Colaboracdo !
NS3 Motiva¢Bes e Condutas 835 11,9
NS4 Academia ou Universi- 380 5,4
O Estruturas dade 22 4
Académicas !
NS5 Comunidade Académica 1195 17
NS6 Politica dr(?o%e?aoa e Tec- 392 5,6
3 Politicas CTI g 12,9
NS7 Politica de Publica¢do 516 7,3

Fonte: os autores.

e motivacoes, tensdes, ética e discursos dos
pesquisadores e de grupos de pesquisadores.

A categoria 2, Estruturas académicas (C2),
aparece em segundo lugar, com 22,4% das
frequéncias das UR (Tabela 2). Esta categoria
apresenta uma relacdo importante com a C1,
pois, para que ocorram processos de difusao
do conhecimento e colabora¢do entre pesqui-
sadores, € necessario um suporte da estrutura
académica, a estrutura organizacional e fisica e
uma comunidade académica.

Para esta categoria, foram definidos dois NS: 1)
Academia ou Universidade (NS4) - descrevem
aspectos pertinentes a universidade, tais como
estrutura organizacional e fisica; 2) Comunida-
de Académica (NS5) - revela aspectos relativos
a comunidade académica, tais como grupos
de pesquisa e pesquisadores, programas de
pos-graduacdo, professores e alunos.

As frequéncias encontradas indicam o NS5
como o de maior destaque nos discursos fa-
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lados dos entrevistados, contabilizando 17%
do total das frequéncias das UR (Tabela 2). Isso
pode ser compreendido pela sua relagdo com
0 NST e 0 NS2, como ja explicitado na relagdao
entre C1 e C2.

A categoria 3, Politica de Ciéncia Tecnologia e
Inovagdo (C3), tem 12,9% das frequéncias das
UR (Tabela 2). Foram definidos dois NS: 1) Poli-
ticas de Ciéncia e Tecnologia (NS6) - compreen-
de aspectos relativos a divulgacdo ou o sigilo
do conhecimento cientifico e a politicas dede
difusdo e compartilhamento do conhecimento
revela o que os entrevistados pensam sobre a
politica de publicacdo

Uma vez organizados os resultados gerais da
AC (Tabela 2), cada NS possui uma lista das UR
mais relevantes em termos de frequéncia, de
modo a correlacionar essas UR com os vértices
da rede semantica. As dez UR mais frequentes
nos nucleos de sentido (NS) sdo apresentadas
na Figura 2.
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Figura 2. NUcleos de Sentido e Unidades Registro de maior frequéncia. Fonte: os autores.

4.2. RESULTADOS DAS REDES
SEMANTICAS DE CLIQUES

Geramos sete redes correspondentes aos sete
nucleos de sentidos com seus indices. Pelo
comportamento similar das redes dos nucleos
de sentido, discutimos neste artigo os indices
da rede total e da rede de palavras conectadas
ao nucleo de sentido 1, rede NSO1, represen-
tada pela Figura 3. Ainda a titulo de ilustragdo,
apresentamos a rede de palavras conectadas
ao nucleo de sentido 2, rede NSO2, representa-
da pela Figura 4.

Embora o critério de formacdo da rede original
previsse que quaisquer duas palavras que per-
tencam a mesma sentenca estariam conecta-
das, as redes do NSO1 e NSO2 contém apenas
conex@es de palavras (unidades de registro) da
rede com as palavras do respectivo nucleo de
sentido.

A rede NSO1, exibida na Figura 3, apresen-
ta coeficiente de aglomeracdo 0,98; camin-
ho minimo 2,5; grau médio 4,8; diametro 4 e
densidade 0,002. A rede original, que a gerou
apresenta respectivamente, para 0s mesmaos
indices, os valores: 0,79; 2,0; 72,3; 4 e 0,044.
O grau médio diferente entre elas ja era espe-
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rado, pois a rede filtrada NSO1 ndo considera
ligacbes que ndo sejam entre palavras que
ndo pertencam ao NSO1. A rede original, por
ser uma rede de cliques, contribui para ter um
valor alto de graus, se comparada com redes
de mesma magnitude. Além disso, percebe-se
que os discursos nas entrevistas possuem mui-
tas palavras por sentenca. (Figura 3).

A rede NSO1, assim como todas as outras
subredes que representam 0s outros seis nu-
cleos de sentidos, possui o coeficiente de aglo-
merag¢do alto. Este indice mede o quanto as
palavras vizinhas de uma palavra estdo conec-
tadas entre si. Nas subredes, as Unicas arestas
exibidas (e consideradas neste calculo) tém em
uma de suas extremidades uma palavra do
nucleo de sentido, portanto, ndo foram conta-
das aqui arestas entre palavras que ndo estao
entre as 10 do nucleo de sentido. Assim, para
que a aglomeracao da rede seja alta, existem
muitas palavras que se conectam a mais de
uma do nucleo de sentido, ou seja, as palavras
pertencentes ao nucleo de sentido compartil-
ham muitas palavras comuns. Outro fator que
contribui para a aglomeracdo alta é que exis-
tem muitas palavras pertencentes ao nucleo
que estdo ligadas entre si.




Figura 3. Rede das palavras conectadas ao Nucleo de Sentido 1. Fonte: os autores.

Os valores de caminho minimo médio estao
entre 2 e 3, inclusive na rede total. Em média,
qualquer palavra da rede se conecta com ou-
tra, através de duas palavras pertencentes ao
nucleo de sentido, ja que qualquer aresta de
uma subrede tem em uma de suas extremi-
dades uma palavra pertencente ao nucleo de
sentido. (Figura 4).

A Figura 5a mostra a relacdo entre os valores
de grau da rede original e a frequéncia das
palavras mais importantes do NSO1. Parece
haver, para estes dois indicadores, uma corre-
lagcdo, com excecdo das palavras publicagao e
trabalho.

A palavra publicagdo, ao contrario da palavra
trabalho, obteve alta frequéncia de aparicdo,
mas baixo grau. Isto nos mostra que essa pa-

lavra ndo precisa de muitas outras na mesma
sentenca para denotar uma ideia a ser apre-
sentada. Enquanto que a palavra trabalho, de
baixa frequéncia, tem seu alto grau explicado
pela grande quantidade de palavras neces-
sarias para se juntar a ela em uma mesma sen-
tenca. Isso sugere que, quando se fala em tra-
balho, o individuo tende a ser mais extenso. Ja
quando se fala em publicagdo, o sujeito tende
a ser mais conciso na ideia a ser apresentada.

Outro argumento para a palavra publicacao
ter uma alta frequéncia na AC e grau baixo
(dentre as 10 mais importantes) é que o tema
das entrevistas faz com que publicagdo seja
recorrente na AC, aumentando sua frequéncia,
pois esta no vocabulario foco da entrevista e é
dita muitas vezes, mesmo que em uma mesma
sentenca. (Figura 5).
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Figura 4. Rede das palavras conectadas ao NUcleo de Sentido 2. Fonte: os autores.
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Figura 5. Frequéncia das dez palavras mais importantes obtidas através de Andlise de Conteldo em funcdo da: a) Cen-
tralidade de grau; b) Centralidade de Intermediacdo [LEGENDA: 1 - publicagdo; 2 - pesquisa; 3 - conhecimento;
4 -3rea; 5 - trabalho; 6 - difusdo do conhecimento; 7 - difusdo; 8 — empecilho; 9 - projeto; 10 - artigo]. Fonte:
0s autores.
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Por outro lado, a palavra trabalho, que na AC
tem uma frequéncia baixa (dentre as dez mais
importantes), na rede semantica, tem um grau
alto. O método de criagdo dessa rede, baseado
na inclusao de cliques, contribui para isto, pois
os cliques em que a palavra trabalho faz parte
possuem muitas palavras. Ou seja, em geral, as
sentencas que contém a palavra trabalho pre-
cisam de muitas outras palavras para encerrar
uma ideia, deixando o discurso do individuo
mais extenso.

Com relacdo as demais palavras, existe uma
correlacdo: quanto maior a frequéncia da AC
maior O grau. Isso se repete também na re-
lacdo entre a frequéncia da AC vsa centralidade
de intermediagdo (Figura 5b).

5. CONSIDERACOES FINAIS

Por meio das analises efetuadas, observamos
que existe uma correlacao entre a Teoria de
Redes e a AC. Observamos ainda que quanto
maior a frequéncia da AC maior o grau dos vér-
tices da rede. Assim, os resultados mostram
correlagBes entre os graus dos vértices e as
frequéncias dos nucleos de sentidos da AC, e

acrescentam informacgdes sobre o discurso, a
partir das ligacBes entre as palavras.

Constatamos que a Teoria de Redes e suas
propriedades combinadas com a metodologia
da AC podem subsidiar as analises semanticas
e aprimorar os resultados. A Teoria de Redes
mapeia as relac8es, torna visivel os aspectos
das conexdes e, faz diagnosticos ilustrativos e
informacionais sobre as redes. Ja a AC capta a
media¢do e a interpretacdo produzida pelas
redes de pessoas, instituicSes e suas posicoes
valorativas na colaboracdo e difusdo de conhe-
cimentos.

Por meio das andlises das frequéncias da AC e
as centralidades das redes semanticas, perce-
bemos os conteldos valorativos e informativos
que se constroem nos discursos e os fatores
imbricados e ndo visibilizados nas redes.

O método aqui proposto parece ser uma ferra-
menta apropriada, e até um instrumento meto-
doldgico a ser acrescido aos ja existentes para
a Andlise de Conteudo. Espera-se aperfeicoar
a AC com a incorporagdo de técnicas da teoria
de redes, especificamente com modelos de re-
des semanticas.

A teoria das redes como suporte para analise de conteudo: novas
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