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Resumen

La presente investigacién se encuadra en un
trabajo mas amplio dirigido al estudio de la
evolucién pasada y futura de un conjunto de
indicadores de la economia mexicana,
mediante la utilizacion de técnicas de analisis
y prevision de corto—largo plazo. Se trata de
realizar un seguimiento de la actividad
econdmica con base en indicadores coyuntu-
rales y no coyunturales que alerten de las
posibles dificultades de la escena econémica
en cada momento y de su evolucion futura. El
documento esta orientado hacia el uso del
Analisis Factorial y Componentes Principales
a variables macroecondmicas mexicanas para
encontrar indicadores resumidos de la actividad
econémica.
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Introduccion

La presente investigacion se encuadra en un trabajo mas amplio dirigido al estudio
de la evolucidn pasada y futura de un conjunto de indicadores de la economia
mexicana, mediante la utilizacion de técnicas de analisis y prevision de corto -
largo plazo. Se trata de realizar un seguimiento de la actividad econdmica con
base en indicadores coyunturales y no coyunturales que alerten de las posibles
dificultades de la escena econdmica en cada momento y de su evolucion futura.

En esta ocasién, el documento esta orientado hacia el uso del Analisis
Factorial y Componentes Principales a variables macroecondmicas mexicanas
para encontrar indicadores resumidos de la actividad econdmica. En la primera
parte se da una descripcion del uso dei analisis factorial y componentes
principales, para posteriormente realizar la aplicacidén a un conjunto de
indicadores macroeconémicos que permitan encontrar un reducido nimero de
variables hipotéticas denominadas factores. Desde luego, que este primer analisis
tiene como objetivo su uso a posteriores estudios macroeconométricos. La
aplicacion se realiza sobre series de indicadores de los afos de 1988 y 1985.

Componentes Principales y Andlisis Factorial

El andlisis de los componentes principales es en muchos casos un medio para
un fin mas que un fin en si mismo, de hecho, muchas veces es un paso en una
investigacion mayor. Por ejemplo para analisis de regresion o cluster. De hecho
hay una infinidad de aplicaciones a las cuales el analisis factorial se convierte
en una herramienta importante del economista; por ejemplo en investigaciones
relacionadas como en cajas de ahorro, en estudios de comportamiento, en
empresas financieras, analisis macroecondmicos, series de cartera de pedido
de la industria, en estudios dinamicos.

El analisis factorial y componentes principales se denomina a una clase
especial de métodos estadisticos cuyo propésito principal es definir la estructura
subyacente en una serie de datos que permitan analizar la estructura de
interrelaciones que existe entre un gran numero de variables, factores y
compaonentes.
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Ha existido la idea de que el método de componentes principales y andlisis
factorial son lo mismo. A continuacién se presentan las diferencias que existen.

Diferencias y Similitudes

El andiisis de componentes principales tiene como principal objetivo resumir la
mayoria de la informacion original en una cantidad minima de factores con
propositos de prediccidn. El andlisis factorial comun se utiliza para identificar
los valores subyacentes que reflejen que es lo que las variables comparten en
comun (Hair, 1999). Es decir, son técnicas para examinar la interdependencia
entre ias variables. Uriel (1995} menciona que el objetivo del andlisis de
componentes principales es explicar la mayor parte de variabilidad total de un
conjunto de variables con el menor nimero de componentes posibles. Es decir,
que en los componentes principales se obtienen las ponderaciones de cada una
de las variables en cada componente. Se sabe, que el método de los
componentes principales se puede ubicar en la estadistica descriptiva.

El analisis factorial, puede ayudar a conocer el nimero de factores
necesarios que faciliten el andlisis en la investigacion, un analisis de tipo
exploratorio. También el andlisis factorial ayuda a confirmar si unos factores
fijados a priori son los més adecuados. En ese sentido, el analisis factorial
realiza de forma exploratoria o confirmatoria.

El método de analisis factorial y componentes principales constituyen
técnicas para analizar las asociaciones lineales entre las variables. Cuando no
existe asociacién entre las variables las correlaciones entre ellas son nulas y
carece de sentido realizar estos tipos de andlisis.

Para seleccionar el modelo adecuado, el investigador debe de plantearse
cuales son los objetivos que busca en su investigacion, teniendo en cuenta que
estos métodos se basan en las diferencias de varianzas. Es claro que estos
métodos se basan en la varianza entre los factores y o variables.

El analisis de los componentes principales (Hair, 1999) considera la
varianza total y estima los factores que contiene proporciones bajas de la varianza
Unica. Los factores que resultan en el analisis factorial comun se basan en la
varianza comun. En resumen, la seleccién de uno u otro modelo por parte del



184 Economia y Sociedad. Afo Vi, No. 10. Octubre 2001 Numero de Aniversario

investigador tiene como base los objetivos que se buscan, el conocimiento
previo de las varianzas de las variables. “El analisis de componentes principales
es apropiado cuando el interés primordial se centrase en la prediccién o el
mismo numero de factores necesarios para justificar la porciéon maxima de la
varianza representada en la serie de la variable original. Por el contrario cuando
el objetivo principal es identificar las dimensiones fatentes o las construcciones
representadas en las variables originales y el investigador quiere eliminar la
varianza, lo mas apropiado es utilizar el modelo factorial coman”.

Ha sefalado Hair (1999) que las complicaciones del andlisis factorial han
llevado a un uso mas generalizado de los componentes principales, aunque
menciona que la investigacion empirica ha demostrado resultados semejantes
en muchos casos. Parece llegarse a los mismos resultados si el numero de las
variables excede de 30 o las varianzas compartidas exceden de 0,6 para la
mayor parte de las variables.

El andlisis factorial es una técnica de interdependencia que considera
todas las variables de manera simultanea, en la cual cada una esté relacionada
con todas las demas. En el andlisis factorial puede predecir nuevas variables en
funcién de las ya establecidas. La nueva variable o factor como funcién del
conjunto de todas las variables observadas.

Las técnicas utilizadas en el andlisis factorial se pueden abordar desde
una perspectiva exploratoria o confirmatoria de la investigacion. Es decir, que
puede ser como una técnica que permita reducir una serie de datos, otras veces
se utiliza como un enfoque confirmatorio que permita determinar, sobre la base
de hipétesis preconcebidas silas ordenaciones por grupos son las adecuadas.

Obtencion de las Componentes Principales

Presentacion del Modelo General

Antes de sefialar cual es el proceso de céiculo, cabe mencionar que éste esta
basado en obtencién de los valores y vectores caracteristicos asociados a una

matriz simétrica. La matriz es una matriz de varianzas-covarianzas X (o R, en
caso de variables estandarizadas).
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La forma de obtener el modelo:

1. Primer paso: obtencidn de la primera componente.
Sea X'=[X,, X,, X,,... , X] vector aleatorio de p variables cada una con

n observaciones, las que pueden estar expresadas como desviaciones respecto
a la media o estandarizadas.

Sea: Yli:'gllXil+'€21Xi2+"'+'€p1Xip

La primera componente principal, el subindice /indica que corresponde a
la medicién para la i-ésima observacion de las variables. Matriciaimente, para
las n observaciones tenemos:

Yol 1 X Xor - Xp 4
Yo _ X X - Xpzf 21

Yln Xln X2n Xpn pl .
En forma abreviada Y, = X ! 1
La primara componente principal se obtiene de forma que su varianza sea
maxima, sujeta a la restriccion de que la suma de los pesos (glj ) al cuadrado
seaigual a uno.
La media de la primera componente es cero (esto tanto si las variables

estan estandarizadas o expresadas en desviaciones respecto a la media), y su
varianza esté dada por:

n 2
var(v)= 2= = Lyy, =T EXX 4 = ] XX 4 donce
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f | f
EI{H XX ]fl, es la matriz de varianzas-covarianzas muestral X, si las varia-
bles estan expresadas en desviaciones respecto de la media y la matriz de
correlacion R, si estan estandarizadas. Utilizando X, para no perder generalidad
en la descripcion de la metodologia, la varianza a maximizar es:

VAR (Y,) = £,/
La restriccion analitica viene dada por:
P
2€“ =¢,¢,=! Incorporando la restriccién se logra el lagrangiano:
=1
, )
L=f12 f1 -A (élf]‘l)

Derivando respectoa § ; € igualando a cero:

%:2251‘27\-&:0 , es decir
(E-A1)p,=0

Resolviendo la ecuacién ‘ %A | =0 se obtienen p raices caracteristicas.
Se toma la raiz caracteristica mayor A, y su vector caracteristico asociado.
Luego el vector de ponderaciones que se aplica a las variables originales para
obtener la primera componente principal es el asociado al de la mayor raiz
caracteristica de la matriz de varianzas covarianzas.

2. Sequndo Paso: obtencidn de las restantes componentes

SeaY » =X 4: , una componente genérica. Para la obtencion de los
vectores de ponderaciones necesarios para formar las siguientes
componentes debemos agregar a la restriccion /¢, /,=!, una restriccion
adicional ¢, ¢,=¢,0,==fpl, =9 .
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Es decir que el vector caracteristico asociado a la h-ésima componente
sea ortogonal a todos los anteriores.

3. Calculo de las varianzas de los componentes:

* Varianza de la componente h-ésima

* Proporcion de la componente h-ésima en la variabilidad total:
VAR(Y )= th fh = }\.h

Sea la variabilidad total de las variables la suma de las varianzas, entonces
la varianza total serd igual a: traza £ =ZXA, luego la proporcion de varianza total
sera:

A _ A

trazaX P

2

h=I

en el caso de que se esté trabajando con la matriz R,

An

P

la formula anterior se reduce a:

+ Correlacion entre las varianzas originales y componentes principales

La correlacién entre la variable Xjy la componente Y, se define como:

COV(Xth) Ay

Cin ™~ lvar(i j) lvar‘Yh)_ var'i ji D\h
Silas variables originales estan estandarizadas:

Ay
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* Puntuaciones Factoriales con y sin estandarizar
Las puntuaciones Yhi pueden obtenerse a partir de la relacién:

Yhi=Lin Xii ™ fon Xoi * o +pn Xii »

parah=1,2,....pi=1,2,...,n
Dividiendo por su desviacion estandar se obtiene la componente

estandarizada:
Yhi _ ‘glh ‘€2h ‘eph
R X+ " Kot " Xsi o altemativamente

Yu
Zii=Cin Xyt Con Xoi T+ Con Xpi , donde  Zni = \/- Y Cpn = \/"

Ndmero de Componentes a Retener

El problema a resolver es cémo fijar m (m<p), componentes principales que
expliquen a las p variables observadas. En esta seccidn se presentaran tres
criterios para tomar la decision:

(a) Criterio de la media aritmética:

Escoger aquellas raices caracteristicas que excedan a la media de todas
las raices caracteristicas, es decir, se retendran todas las componentes para
las que se verifique que su raiz caracteristica asociada cumpla la siguiente

regia: P
XA . S
_ L si se utilizan variables estandarizadas 2}\’ =p,
}\4h > }\4 - =l !

luego el criterio se reducea Ay, > 1



ANALISIS FACTORIAL Y COMPONENTES PRINCIPALES 189

(b) Contraste sobre las raices caracteristicas no retenidas

Una forma de comprobar si ha escogido el nimero de componentes
adecuados, es preguntarnos si las componentes no escogidas son significativas
o no. Para ello, se analizan sus raices caracteristicas. El proceso de calculo de
las componentes suponia escoger las primeras raices caracteristicas de modo
que expliquen la mayor varianza posible. De esta forma, es I6gico pensar que si
las primeras m raices explican un alto porcentaje de la varianza, las restantes
p-m, raices tengan un valor pequefio o0 nulo. Entonces, podriamos establecer
como hipdtesis nula del contraste:

H0:7\tm+l - 7\tm+2 T )\tp =0

El estadistico para la prueba es:

Qb 2w - £,

j=m -+l

Este estadistico distribuye chi-cuadrado con (p-m+2)(p-m+1)/2 grados
de libertad. L.a forma de operar del test es la siguiente, supongamos que se han
escogido m componentes, 0 lo que es equivalente m raices caracteristicas, si
se rechaza la hipétesis nula querra decir que al menos una de las raices no
seleccionadas es significativa, luego habria que incorporar una nueva componente.
El proceso sigue hasta que no se rechace la hipétesis nula.

(c) Gréfico de sedimentacién.

Este gréfico presenta en el eje de las ordenadas las raices caracteristicas
y el de abscisas el nimero de componentes en orden decreciente (ver Grafica

1),
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Grafica 1
Sedimentacion

Raiz latente

(autovalor)

Criterio de contraste de caida

L [ \L_ —  —— —. Criterio de raiz latente (autovalor)

I I T T 1 T I I T T I I T
2 4 6 8 10 12 14 16 18 20

NUmero de factor

Fuente: Elaboracion propia.

Lo que se observa en la grafica se asemeja al perfil de una colina con una
pendiente fuerte hasta llegar a una meseta con una ligera inclinacion {base de la
colina). El criterio es retenertodas aquellas componentes previas a la zona de
sedimentacion (antes de llegar a la meseta) (ver Grafica 1).

Analisis Factorial

Para que el andlisis factorial tenga sentido deben cumplirse dos condiciones
bésicas:

iy Principio de Parsimonia, ésto es que los fendmenos deben explicarse
con el menor numero de elementos posibles, e

i) Interpretabilidad, es decir ante un niumero pequefo de factores éstos
deben ser susceptibles de interpretacidn sustantiva.

Por fo tanto una buena solucion factorial es aquella que es sencilla e
interpretable.
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Método para la Extraccion de Factores
Métodos de Estimacion

Dadas un conjunto de observaciones X;, X,, ... , X, de p variables aleatorias
correlacionadas, se mostrara las técnicas para encontrar los factores comunes
del conjunto de variables de la economia mexicana, para ésto, la resolucién de
este problema pasa por lograr la descomposicién de la matriz de varianza —
covarinzas del vector de variabies X, Z, de acuerdo a la estructura que presenta
bajo el modelo factorial ortogonal.

Usualmente la matriz de varianza —~ covarianza X de la poblacién es
desconocida y se utiliza, por tanto, la matriz S estimador de Z. Si los elementos
fuera de la diagonal de S son muy pequefios o la matriz de correlacion R, presenta
ceros como elementos fuera de la diagonal, un analisis factorial tendra poca
significancia, en caso contrario las variables no observadas factores comunes
seran muy necesarias para un buen analisis.

A continuaciéon se presenta el método utilizado en la investigacion.

Método de Componentes Principales

a) Método de Extraccién de Factores

De acuerdo a la definicion de componentes principales dada en la primera
parte de este trabajo, las p componentes principales asociadas a un conjunto
de p variables pueden escribirse de la siguiente manera:

Y] :€||X1+€21X2+“'+€,11X/7
YI:€I!X|+‘€ZZXZ+"'+‘€/WZX/V

Yp:‘€l[}X1+‘e:er2+“'+‘€p,7Xp

El conjunto anterior de ecuaciones es reversible pudiéndose demostrar
que las variables Xj pueden expresarse en términos de sus componentes
principales. Entonces se tiene:
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Xl=€11Y1+€12Y2+'“+€1pyp
X2:€21Y1+/€22Y2+"'+€2,)Yp

Xp:€p1Y1+€p2Y2+“'+€ppr

Noétese que las componentes principales corresponderian en nuestro
modelo a los factores no observables y los coeficientes de la ecuacion, son los
mismos del modelo de componentes principales, es decir son vectores
caracteristicos asociados a las raices caracteristicas de la matriz de varianza -
covarianza .

Luego, de la descomposicion espectral de Z, esto es:

Z = /11€|€[+/lz€z€2+'"/11p€,,€v,;
J— Aue,

rep

y suponiendo y =0, con lo que |la estructura de X, en funcion del modelo seria:
=L LU+0 =LV
(pxp)  (Pxp)(Pxp (PXP)

De esta expresién se obtiene un modelo de andlisis factorial exacto, con
p factores para las p variables. Pero éste no es el objetivo, la idea es reducir el
nuamero de factores a unos que puedan explicar en forma simple y eficiente el
comportamiento de [as variables originales de la economia mexicana. Un posible
resultado es considerar que las p — m raices caracteristicas son pequenos,
entonces la contribucién de:
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Afmﬂ €1Cun ™t /’Lmz €ri2Cmix Tt AP €, €., para la especificacién de
¥, serd pequefa, se expresa en términos de las primeras m raices caracteristicas,
obteniendo la siguiente estimacion:

JA e,
[\[ﬂelf\/ﬂezzf....f Zoen } \//Fez L
A’mem

z

Lo anterior supone que la contribucion de los factores especificos es
pequeha. Pero si se desea incluirla, ésta puede expresarse como los elementos
de ladiagonaide X - LL.

Finalmente la aproximacion sera:
L=LL+y
e | v,
10
A«mem 0 0 ll/,,

donde l//,,=o'“—Z€f, ,parai=12..,p

b) ; Cémo seleccionar el nimero de factores m para las variables de la
economia mexicana?

La seleccion se realiza con base en las raices caracteristicas de la matriz
S, de la misma forma que se utilizan para seleccionar las componentes
principales. De acuerdo a este criterio, la contribucién de los primeros m factores

ala varianza total de las variables debze ser grande. La contribucién a la varianza

s, del primer factor comun es g_l .La contribucion a la varianza total
1

S11+S2+S33 ... + Spp = tr(S), de los primeros factores comunes es entonces:

o+t -e){Te - 7
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Luego la proporcién de varianza debido al j-ésimo factor es.

A

S11+S22+'“+Spp

para andlisisde S

=i para analisisde R
p

Usualmente el niimero de factores retenido en el modelo es aquel en que
la varianza explicada acumulada de los factores explique en un porcentaje
razonable la varianza total. Una vez encontrado ésto, es necesario rotar los
factores. El objetivo de rotar la matriz de factores es redistribuir la varianza de
los primeros a los ultimos factores para lograr un patrén de factores mas simple
y tedricamente maés significativa.

Al modelo de variables de la economia mexicana, fue necesario aplicarle
una serie de contrastes para ver la pertinencia del modelo por andlisis factorial.
Estos fueron el Contraste de esfericidad de Barlett, las medidas de adecuacion
muestral al modelo factorial (KMO) y Medida de la bondad del ajuste.

Resultados de la Aplicacion de Analisis Factorial y Componentes
Principales a Variables de la Economia Mexicana

Definicion de Variables

A continuacion se establecen una serie de variables utilizadas para el analisis
factorial. El objetivo, es encontrar el numero de variables mas reducidas las
cuales puedan ser manejadas mas facilmente en estudios posteriores para la
prediccién econémica.

Indicadores econdmicos:
PIB Producto Interno Bruto Nacional a Precios de 1993
PlBa PIB, Gran Division 1: Agropecuaria, Silvicultura y Pesca
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PIMmin
PIBinm
PIBc
PiBegh
PiBcrh
PlBtac
PiBsfs
PIBscs

PiBsbi
IED

PiB, Division 2: Mineria

PIB, Gran Divisién 3: Industria Manufacturera

PIB, Gran Division 4: Construccion

PIB, Gran Divisién 5: Electricidad, Gas y Agua

PIB, Gran Divisién 6: Comercio, Restaurantes y Hoteles
PIB, Gran Divisién 7: Transporte, Almacenaje y Comunicaciones
PiB, Gran Divisién 8: Servicios Financieros, Sequros,
PIB, Gran Division 9: Servicios Comunales, Sociales y
Personales

PiB, Gran Division Servicios Bancarios Imputados
Inversion Extranjera Directa en Miles de Délares

Indicadores sobre condiciones de trabajo:

PNY Porcentaje de la Poblacion que No Recibe Ingreso
POSI Porcentaje del Personal Ocupado en el Sector Industrial
PEA Poblacién Econdmicamente Activa
Ypmp Ingreso Promedio Mensual por Persona
indicadores sobre salud:
DGH Defuncion General por Cada 100, 000 Habitantes
DIH Detuncidn Infantil por Cada 100, 000 Nacidos Vivos
NA Nacimientos por Entidad Federativa
EV Esperanza de Vida al Nacer por Entidad Federativo y Sexo

SDASM Sin Derecho a Servicio Medico

Indicadores sobre educacién esparcimiento y condiciones en el hogar:

EPP
VP
LvC
VND
POV
SiP
D%H

Con Educacion Posprimaria

Viviendas Propias Por Entidad Federativa

Localidades Promedio Vendidas por Funcién de Cine
Porcentaje de Viviendas que No Tiene Drenaje

Promedio de Ocupantes por Vivienda

Sin Instruccién Primaria

Distribucién Porcentual de los Hogares por Entidad Federativa
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Indicadores sobre gasto gubernamental y demografico:
PPH Presupuesto Promedio por Habitante
EPF Porcentaje de Emigrantes por Entidad Federativa
LDNCT Lugarde Nacimiento
EMGT!  Emigracién Internacional
SUBSD Subsidio Gubernamental a los Hogares por Entidad

Indicadores ambientales:
SFB Porcentaje de Superficie Forestal de Bosques
SFS Porcentaje de Superficie Forestal de Selvas

Con lafinalidad de homogenizar las variables se procedi6 a estandarizarlas.
La estandarizacién permite poder establecer la comparacion con una base
homogénea. Para estandarizar las variables se utilizé la siguiente expresion:

Donde:

Zij = el nuevo indicador

Xij = la observacion original de la variable j

X =la media de la variable

Sj = es la desviacién Tipica de ia variable |

Una vez realizada la estandarizacion se encontraron los siguientes
resultados:

Matriz de Correlaciones

La matriz de correlaciones muestra una correlacion muy alta en la gran mayoria
de las variables, y en algunos casos inversas. Sin embargo, hay que tomar con
mucha precaucion estas relaciones dada la gran desviacion que existe al interior
de las variables (ver Cuadro 2).
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Par otro parte, dado que el determinante de la matriz es muy pequefio se
procede a reducir las variables que muestran correlaciones bastante bajas, con
lo que mejora considerablemente el analisis (ver Cuadro 3). Como se observa, el
determinante mejora. El test de esfericidad de Barlett muestra un Chi-cuadrado
de 1384,113 con un grado de significacion de 0,000 adecuado. El valor de KMO
es de 0,724, considerado como grado de aceptacion mediano (ver Cuadro 1).

Cuadro 1
KMO y Prueba de Bartlett
Prueba Valor
Medida de Adecuacion Muestral de Kaiser-Meyer-Olkin 0.724
Prueba de Esfericidad de Bartlett Chi-cuadrado
Aproximado 1,384,113
gl 210
Sig. ,000
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Cuadro 2A
Matriz de Correlaciones
Concepto | Variable | DGH | DIH | EMGTE| EPF EPP EV EID | IMGTI | DNACT | LVC NA
Correlacién DGH 1.000 0.088 0.312 0.332 0.214 0.009 0.664 -0.055 -0.050 0.425 0.768
DIH 0.088 1.000 -0.008 -0.042 0.080 0.022 0.174 -0.125 -0.266 -0.004 -0.099
EMGTE 0.312 -0.008 1.000 0.852 0.183 0.201 0.585 0.263 -0.065 0.454 -0.010
EPF 0.232 0.042 0.852 1.000 -0.046 -0.520 0.432 0.328 0.258 0.439 0.074
EPP 0.214 0.080 0.183 -0.046 1.000 0.861 0.541 -0.235 -0.629 0.030 -0.097
EV 0.009 0.022 0.20t -0.052 0.861 1.000 0.3%4 -0.037 -0.562 -0.059 -0.253
EID 0664 0.174] 0585 0432 0541 0304 1000 0179 -0259| 0515 0.270
IMGTI -0.055 -0.125 0.263 0.328 -0.235 -0.037 -0.179 1.000 0.237 -0.149 -0.071
LDNAC -0.050 -0.266 -0.065 0.258 -0.629 -0.562 -0.259 0.237 1.000 -0.018 0.057
KvVC 0.425 -0.004 0.454 0.439 0.030 -0.059 0.515 -0.149 -0.018 1.000 0.210
NA 0.768 -0.099 -0.010 0074 -0.097 0.253 0.270 -0.071 0.057 0.210 1.000
NDRJE -0.154 -0.138 -0.076 0.017 -0.405 -0.472 -0.205 -0.097 0.312 -0.274 0.091
PEA 0.047 0.333 -0.136 -0.400 0.365 0.251 0.223 -0.348 -0.602 0.070 -0.107
PIB 0.884 0.059 0.479 0.407 0.474 0.294 0.852 -0.185 -0.189 0.501 0.633
PIBA 0.248 -0.246 -0.221 -0.142 -0.279 -0.226 -0.168 0.278 0.365 -0.235 0.533
PIBC 0.867 0.055 0.464 0.415 0.385 0.233 0.825 -0.191 -0.138 0.517 0.686
PIBCRH 0.869 0.090 0.486 0.374 0.493 0.324 0.863 -0.188 -0.241 0.498 0.594
PIBEHG 0.363 -0.165 -0.021 -0.067 0.032 -0.109 0.310 £0.238 0.117 0.018 0.563
PIBI 0.880 0.002 0.302 0.280 0.515 0.297 0.725 -0.178 -0.275 0412 0.708
PIBMIN -0.165 0.038 -0.110 -0.046 -0.103 0.040 -0.082 -0.282 -L09 0135 -0.143
PIBSBI -0.742 -0.141 -0.659 -0.555 -0.468 -0.324 -0.909 0.164 0.102 -0.535 -0.354
PIBSCS 0.814 0.102 0.601 0.511 0.461 0.294 0.899 -0.185 -0.138 0.547 0.486
PIBSFS 0.868 0.081 0.538 0.455 0.444 0.271 0.874 -0.178 -0.152 0.529 0.595
PIBTA? 0.863 0.074 0.502 0.419 0.500 0.330 0.869 -0.167 -0.188 0.492 0.586
PNY -0.149 -0.111 -0.056 0.200 -0.870 -0.770 1,421 0.325 0.555 0.029 0.108
POSI 0.895 0.045 0.218 0.194 0.487 0.284 0.725 -0.122 -0.251 0.381 0.714
POV 0.009 -0.035 -0.267 0.101 -0.690 -0.646 -0.486 0.224 -0.596 -0.092 0.213
PPH 0.273 0.084 0.505 0.249 0.724 0.662 0.715 -0.297 -0.329 0.343 -0.155
PT 0.842 -0.070 0.067 0.116 0.095 -0.07t 0.409 -0.102 -0.074 0.277 0.973
SDASM -0.017 0.08) -0.115 0126 -0.852 -0.785 -0.364 0.155 0.453 0.021 0272
SFB 0.618 -0.019 0.345 0.489 0.001 -0.127 0.394 0.252 0.132 0.271 0516
SFS -0.296 -0.047 -0.074 -0.262 -0.303 -1.222 -0.294 -.259 0114 Q016 0113
SIP -0.060 -0.085 -0.183 0.006 -0.881 -0.863 -0.420 0.121 0.539 -0.089 0.213
SUBSD 0.856 -0.083 0.332 0.349 0.307 0.141 0.601 -0.132 -0.245 0.432 0.778
1ED 0.664 0.174 0.585 0.432 0.541 0.394 1.000 -0.179 -0.259 0.515 0.270
D%H 0219 0112 0.481 0.583 0.214 0.222 0.248 0.100 -0.154 0.338 0.023
VP -0.409 -0.415 -0.431 0162 -0.516 -0.500 -0.634 -0.077 0.541 -0.248 -0.112
VSD 0.133 0.068 0.084 -0.009 0.224 0.035 0.307 0.014 -0.219 0.027 0.005
YPMP 0.275 0.111 0.182 -0.150 0.881 077 0.642 -1.206 -0.674 0.100 -0.035

a= Determinante = .000
b= Esta matriz no es definida positiva
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Cuadro 2B
Matriz de Correlaciones

Concepto Variable NDRJE PEA PIB PIBA PIBC | PIBCRH | PIBEHG PIBL | PIBMIN | PIBSBI | PIBSCS
Correlacién DGH -0.154 0.047 0.884 0.248 0.867 ’_70.869 0.363 0.880 -0.165 -0.742 0.814
DIH 0.138 0.333 0.059 -0.246 0.055 4090 -0.165 0.002 0038 -0.141 0102

EMGTE -0.076 -0.136 0.479 0.221 0.464 0.486 -0.021 0.302 -0.110 -.659 0.601

EP¥ a0 -0.400 4.407 0.142 0.415 ©.374 -0.670 0.280 -0.046 -0.555 0.511

EPP -0.405 0.365 0.474 -0.279 0.385 0.493 0.032 0515 -0.103 -0.468 0.461

EV 0.472 0.251 ©.294 -0.226 0.233 0.324 -0.109 0.297 0.040 -0.324 0.294

EID -0.205 0.223 0.852 -0.168 0.825 0.863 3310 0.725 -0.082 -0.909 0.899

IMGTI 0.097 -0.348 -0.185 0.278 -0.191 -0.188 -0.238 -0.178 -.282 0.164 -0.185

LDNAC 0.312 -0.602 -0.189 0.365 -0.138 -0.241 on? -0.275 -0.019 0.102 -0.138

KvVC -0.274 0.070 0.501 -0.235 0.517 0.498 0.018 0.412 0.135 -0.535 0.547

NA 0.091 -0.107 0.533 0.533 0.686 0.594 0.563 0.708 -0.143 -0.354 0.486:

NDRJE LOOO -0.196 -0.268 0.322 -0.228 -0.307 0.118 -0.266 -0.084 0.291 -0.277

PEA -0.196 1.000 0.121 -0.225 0.054 Q.192 -0.152 0.145 -0.073 0.092 0.097

PIB -0.268 0.121 1.000 0.053 0.983 0.991 0.426 0.944 -0.075 -0.924 0.972

PIBA 0.322 -0.225 0.053 1.000 4.090 0.034 0.280 0.081 -0.154 0.121 -0.0M

PIBC 0.228 0.054 0.983 0.090 1L.000 0.964 0.473 0918 -0.061 -0.899 0.955

PIRCRH -0.307 0.192 0.991 0.034 0.964 1000 0.381 0.923 -0.092 -0.926 0.966

PIBEHG 0.118 -0.152 0.426 0.280 0473 0.381 1.000 0.408 -0.086 -0.311 0.373

PiBI -0.266 0.145 0.944 0.081 0918 0.923 0.408 1.000 -0.106 -0.767 0.854

PIBMIN 0.084 -0.073 -0.075 -0.154 0.061 -0.092 -0.086 -0.106 1.000 0.055 -0.072

PIBSBI 0.291 -0.092 -0.924 0.121 -0.899 -0.926 -0.311 -0.767 0.055 1.000 -0.985

PIBSCS -0.277 0.097 0.972 -0.07t 0.955 0.966 0.373 0.854 -0.072 -0.985 Lo

PIBSFS -0.253 0.108 0.993 0.022 0.980 0.984 0.420 0.905 -0.099 -0.953 0.989

PIBTA? 0.281 0.121 0.994 0.024 0.978 0987 0.403 0.924 -0.095 -0.939 0978

PNY 0.277 -0.366 -0.343 0.127 -(.286 -0.353 -0.072 -0.385 0.084 0.328 -0.319

POSI -0.223 0.201 0.909 0.166 0878 0.895 0.389 0973 0139 -0.714 0.803

POV 0.113 -0.488 -0.260 0.185 -0.201 -0.305 -0.052 -0.225 -0.018 0.297 -0.271

PPH 1.323 0.574 -0.366 0.503 0.5%6 0.050 0.447 0.079 -0.715 0.658

PT -0.034 -0.010 0.757 0.448 0.794 0.722 0.526 0.839 -0.134 -0.480 0.611

SDASM 0257 -0.345 -0.243 0.160 -0.134 -0.265 0.025 -0.285 0.015 0.261 -0.232

SFB -0.134 -0.095 0.529 0.200 0.521 8515 0.064 0.525 -0.324 -0.471 0.507

SFS -0.018 0278 -0.245 0.008 -0.204 -0.207 0.002 -0.348 § 343.000 0.200 -0.214

SIP 0.381 -0.319 -0.307 0.208 -0.231 -0.325 0.146 -0.369 0.059 0.308 -0.288

SUBSD -0.248 0019 0.865 0.092 0.877 0.836 0.389 0.920 -0.095 -.672 0.777

IED -0.205 0.223 0.852 -0.168 0.825 0.863 0.310 0.725 -0.082 -0.909 0.899

D%H -0.434 -0.084 0.338 -0.446 0.32% 0.323 -0.117 0.347 0.047 -0.371 0.380

VP 0485 -0.331 -0.528 0.125 -0.507 -0.577 -0.177 -0.458 @153 -0.534

VSD -0.121 0.049 0.147 -0.257 0.099 0.144 0.306 0.168 -0.145 0.164

YPMP -0.252 0.497 0.488 -0.196 0.399 0.526 0.118 0.499 0,122 0.466

Deteminante = .000
b= Esta matriz no es definida positiva
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Cuadro 2C
Matriz de Correlaciones

Correlacién | Variable | PIBSFS | PIBTAC | PNY POSI POV PPH PT SDASM SFB SFS SIPA‘
DGH 0.86% .863 -G.149 0.895 0.009 0.273 0.842 -0.017 G618 -0.295 -0.06
DIH 0.081 0.074 -0.111 0.045 -0.035 0.084 -0.07 0.081 -0L019 -0.047 -0.085
EMGTE 0.538 0.502 -0.056 0.218 -0.267 0.505 0.067 -0.415 0.245 -0.074 -0.183
EPF 0455 0.419 0.2 0.194 0.101 0.249 0.116 0.126 0.489 -0.262 0.006
EPP 0444 0.500 -0.87 0.487 -0.69 0.724 0.095 -0.852 0.001 -0.303 -0.881
EV .27t 0.330 ~0.77 0.264 -0.646 0.662 -0.071 -0.785 -0.127 -.222 -0.863
EID 0.874 0.869 -0.421 0.725 -0.486 0715 0.409 -0.364 0.394 -0.294 -0.42
IMGTI ~0.178 -0.167 -0.325 -0.122 0.224 -0.297 -0.102 0.155 0.252 -0.259 0121
LDNAC -0.152 -0.188 -0.555 -(0.251 0.596 -0.329 -0.074 0.453 0.132 -0.114 (.539
KvC 0.529 0.492 0.029 0.381 -0.092 0.343 0.277 0.021 0.271 -0.016 -0.089
NA 0.595 0.586 0.108 0.714 0.213 -0.155 (L973 0.272 0.516 AL115 0.213
NDRIE -0.253 -0.281 0.277 -0.223 0.113 -0.305 -0.034 0.257 -0.134 -0.018 0.381
PEA 0.108 0.121 -(.366 0.201 -().488 0.323 -0.01 ~(1.345 -0.095 (.278 -1.319
PIB 0.993 0.994 -0.343 0.909 -0.26 0.574 0.757 -(.243 0.529 -0.245 -0.307
PIBA 0.022 0.024 0.127 0.166 0.185 -0.366 0.448 0.16 0.2 0.008 0.206
PIBC 0.980 0.978 -0.285 0.878 -0.201 0.503 0.794 0.134 0.521 -0.204 -0.231
PIBCRH 0.984 0.987 -0.353 0.895 -0.305 0.596 0.722 -0.265 (0515 -0.207 -0.325
PIBEHG 0.420 0.403 -0.072 0.389 -0.052 0.09 0.526 0.025 0.064 0.002 0.145
PIB1 0.905 0.924 0.385 0973 -0.225 0.447 0.839 -0.285 0.525 -0.348 -0.369
PIBMIN -0.099 -0.095 0.084 -0.139 -0.018 0.079 -0.134 0.015 -0.324 0.343 0.059
PIBSB} 0.953 -0.939 0.328 -0.714 (.297 -0.715 -0.48 0.261 -0.471 0.2 (.308
PIBSCS 0.989 0978 -0.319 0.803 -0.271 0.658 0.611 -0.232 0.507 -0.214 -(.288
PIBSFS 1.000 0.991 -0.313 0.885 -0.252 0.599 0.713 -0.211 0.53 -0.275
PIBTA? 0.991 1.000 -0.37 0.¥93 -0.275 0.608 0.715 -0.273 0.515 -0.326
PNY -0.313 -0.370 1 -0.379 0.659 -0.652 -0.084 0.855 a.19 0.838
POSI (1865 0.893 -0.379 1 -0.229 0.399 0.837 -0.294 01.521 .36
POV -0.252 -0.278 0.659 -0.229 1 -0.698 0.075 0.714 0.273 0.658
PPH 0.599 0.608 -0.652 0.399 -0.698 1 0.011 -0.733 -0.011 -0.625
PT 0.713 0.715 -0.064 0.837 0.075 0.011 1 0.108 0.531 0.021
SDASM -0.211 -0.273 (.855 -(1.294 0.714 -0.733 0.108 i 0.199 0.215 0.842
SFB 0.530 0.515 0.19 0.521 0.273 -0.011 0.531 0.199 1 0.385 0.024
SFS -0.232 -0.247 0.172 -401 -0.087 -0.108 -0.173 0.215 -0.385 1 0.347
sip -0.275 -0.326 0.838 -0.36 0.658 -0.625 0.021 0.842 0.024 0.347 1
SUBSD 0.832 0.834 -0.18 0.863 -0.073 -0.269 0.875 -0.041 0.603 -0.212 -0.17
IED 0.874 0.869 -0.421 0.725 -0.486 0.715 0.409 -0.364 0.394 -0.294 -0.42
D%H 0.338 0.340 0.045 0.227 -0.013 0.262 0.121 0 0.43 ~0.09 -0.173
vp -0.529 -0.549 0.534 -0.465 0.486 -0.49 -0.243 0.376 -0.175 0.074 0.511
VSD 0.145 0.148 -(0.256 0.181 -(1.094 0.169 0.013 -0.252 0.194 -0.234 -0.103
YPMP 0.467 0.513 0.8 0.532 -0.77% 0.726 0.135 -0.812 -0.08 -0.268 -0.763

4= Determinante = .000
b= Esta matriz no es definida positiva
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Cuadro 2D
Matriz de Correlaciones
Correlacion | Variable SUBSD IED D%H VP VSD YPMP
DGH 0.856 0.664 0.219 -0.409 0133 0.275
DIH -0.083 0.174 0112 0.415 0.066 0.111
EMGTE 0.332 0.585 0.481 -0.431 (.084 0.182
EPF 0.349 0432 0.583 -0.162 -0.009 0.15
EPP 0.307 0.541 0.214 0516 0.224 0.881
EV 0.141 0.394 0.222 -0.5 0.035 0.771
EID 0.601 1 0.248 0.534 0.307 0.642
IMGTI -0.132 -0.179 1 -0.077 0.014 -0.20¢6
LDNAC -0.245 -0.259 -0.154 0.541 -0.219 0.674
KVC 0.432 0.515 0.338 0.248 0.027 0.1
NA 0.778 027 0.023 0112 0.005 -0.035
NDRJE -0.248 -0.205 0.434 0.485 0.121 .0.252
PEA 0.019 0.223 -0.084 -0.331 0.49 0.497
PIB 0.865 0.852 0.338 0.528 0.147 0.488
PIBA 0.092 -0.168 -0.446 0.125 -,257 -0.196
PIBC 0.877 0.825 0.329 -0.507 0.099 0.399
PIBCRH 0.836 0.863 0.323 0.577 0.144 0.526
PIBEHG 0.389 0.31 0.117 0.177 0.306 0.118
PIBI 0.92 0.725 0.347 0.458 0.168 0.499
PIBMIN -0.095 0.082 0.047 0.153 -0.145 0122
PIBSBI 0,672 0.909 0371 0.553 0.161 -0.465
PIBSCS 0.777 0.899 0.38 -0.535 0.164 0.486
PIBSFS 0.832 0.874 0.338 0.529 0.145 0.467
PIBTA? 0.634 0.849 0.34 -0.549 0.148 0.513
PNY -0.18 0.421 0.045 0.534 0.256 0.8
POSI 0.863 (1.725 3.227 -(0.465 0.181 0.532
POV 0,073 -0.486 0,013 -0.466 -0.094 0.778
PPH 0.269 0.715 0.252 -0.49 0.169 0.726
PT 0.875 0.409 0.121 20.243 0.013 0.135
SDASM 20,041 -0.364 0 0.376 0.252 0.812
SFB 0.603 0.394 043 -0.175 0.194 -0.08
SFS 0212 -0.294 0.09 0.074 -0.234 0.268
sIp 017 0.42 0173 0.511 -0.103 -0.763
SUBSD 1 0.601 0.513 0.374 0.113 0.258
IED 0.601 i 0.248 -0.634 0.307 0.642
D%H 0.513 0.248 1 0.168 0.025 0.047
VP 0.374 -0.634 -0.168 1 -0.335 0.563
VSD 0.113 0.307 0.025 0.335 i 0.294
YPMP 0.258 0.642 0.047 -0.583 0.294 1

a= Determinante = .000
b= Esta matriz no es definida positiva
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Cuadro 3A
Cuadro Matriz de Correlaciones
Concepto | Variable | DGH_| EMGTE | EPF EPP EID LVC | PIBC |PIBCRH| PIBI | PIBSBI | PIBSCS
Correlacién FDGH 1.000 0312 0332 0214 0664 0425 0867| 089| 0880] -0.742| 0814
EMGTE | 0312 1L000| 0852 0183 0585 0454 0464| o0486| 0302| -0659| 0601
EPF 0332 o8s2 1000| -00d6| 0432) o043| o41s|  037a)  02s0| 0555] oS0
EPP 0214 0183  -0.046 1000 0541 0030 0385 0493 0515] -0468| 0.6l
1ED 0,664 0.585| 0432 0541 1000 0515 0825 0863 0725 -0909| 0899
Ve 0.425 0454 0439 0030 0515  1.000| 0517| 0498] 0412| -0535) 0547
PIBC 0.867 0464 | 0415 038s| 0825 0517 1000| 0964 0918] -089| 0955
PIBCRH | 0869 0486 | 0374 0.493| 0863 0498 0964 1000 0923 -0926| 0966
PIBI 0.880 0302| 0280 osts|  o7s| o412| oos| o923 1000| -0767] 0854
PIBSBI 0742| 06597 -0.555| 0468 -0909| -0535] -089| -0926| -0.767] 1.000| -0.985
PIBSCS 0814 0601 0511 0461 089( 0547 0955( 0966| o0ss4| -098s5| 1000
PIBSFS 0.868 0.538|  0.455 0444| 0874| 0529 0980| o098a| 0905 -0953] 0989
PIBTAC | 0.863 0502 0419 0.500] 0869| 0492 0978 0987| 0924] -0939| 00978
POSI 0.895 o218|  0.194 0487) o725 o38t| o8| o0s9s| o0973| 0714 o080
PPH 0.273 0505 |  0.249 0724 0715 0343 0503 0596 0447 -0.715] 0658
PT 0.842 0067 0116 0.095| 0409 0277 0794 072| 0839 -0480| o6l
spasM | 0017  ouis) 026 0s52) 0364|0021 013a| 026s| 0285| 0261] -0.232
SFB 0.618 0345 0489 0001 0394 0271] os2| 0515|0525 0471 0507
SIP 0060 0183 0.006[ -0.881| -0420] -0089| .0231] 03251 0369 0308 -0.288
SUBSD 0.856 0332 0349 0307| ©0601| 0432 0877] 083%6] 0920| -0672] 0777
YPMP 0275 0.182]  -0.150 0881 0642 0100] 0399| 0526] 0499] -0465| 0.466
Sig. DGH 0041 | 0032 0.12 o| o008 0 0 0 0 0
(Unllateral) | EMGTE | 0.M1 0 0.158 o] o005 oo004| o0002] o046 0 0
EPF 0032 0 0401|0007 o0moos| o0009| o007 0.06 ol oom
EPP 0.12 0.158| 0401 0001 | o0436| o015 o000z| oo0or| o003 0004
IED 0 o o007 0.001 0.001 0 0 0 0 0
LVC 0.008 0005 0006 0436| 0001 000! 0002 001] 0001 0001
PIBC 0 0004  0.009 0015 ol oom 0 0 0 0
PIBCRH 0 0002 0017 0.002 of o002 0 0 0 0
PIBL 0 0.046 0.06 0.00 0 0.01 0 0 0 0
PIBSBI 0 0 0 0.003 ol ooot 0 0 0 0
PIBSCS 0 o oo 0.004 ol oom 0 0 0 0
PIBSFS 0 0001] 0004 0.005 o] oom 0 0 0 0 0
PIBTAC 0 0.002|  0.009 0.002 o| 0002 0 0 0 0 0
POST 0 011s| 0144 0.002 o| o016 0 0 0 0 0
PPH 0.066 0.002| 0.084 0 o o027 o002 o  0.00% 0 0
PT 0 0357]  0.263 0.302 001 0063 0 0 0| 0003 0
SDASM 0.464 0266 0245 0 002 0454] 02321 00m| 0057 007S| o001
SFB 0 002| 0.002 0498 0013 0067 0001 0001 o0001| 0003] 0002
SIP 0.373 0.158|  0.488 of o008 o34 olo1| o003s| o0019] 0043 0055
SUBSD 0 0032|0025 0.043 ol o007 0 0 0 0 0
YPMP 0.064 0.16] 0207 0 o 0203 o0o012] o001 o000z 0004] 0004
a= Determinante = |.129E-26
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Cuadro 3B
Matriz de Correlaciones

Concepto Variable PIBSFS | PIBTAC POSI PPH PT SDASM | SFB SIP SUBSD YPMP

Correlacién | DGH 0.868 0.863 0.895 0.273 0.842 -0.017 0.618 -0.06 0.856 0.275
EMGTE 0.538 0.502 0.218 0.505 0.067 -0.115 0.345 -0.183 0.332 0.182
EPF 0.455 0.419 0.194 0.249 0.116 0.126 0.489 0.006 0.349 -0.15
EPP 0.444 0.500 0.487 0.724 0.095 -0.852 0.001 -0.881 0.307 0.881
IED 0.874 0.869 0725 Q715 0.409 -0.364 0.394 .42 0.601 0.642
LVC 0.529 0.492 0381 0.343 0.277 0.021 0.271 -0.089 0.432 1
PIBC 0.980 0978 0.878 0.503 0.794 -0.134 0.521 -0.231 0.877 0399
PIBCRH 0.984 0.987 0.895 0.596 0.722 -0.265 0.515 -0.325 0.836 0.526
PIBI 0.905 0.924 0.973 0.447 0.839 -0.285 0.525 -0.369 0.92 0.499
PIBSBI -0.953 -0.939 0.714 07115 -0.48 0.261 -0.471 0.308 -0.672 -0.465
PIBSCS 0.989 0978 0.803 0.658 0.611 -0.232 0.507 -0.288 0.777 0.466
PIBSFS 1.000 0.991 0.865 0.599 0713 -0.211 0.530 -0.275 0.332 0.467
PIBTAC 0.991 1.000 0.893 0.608 0.715 -0.273 0.515 -0.326 0.834 0.513
POS1 0.865 0.893 1 0.399 0.837 -0.294 0.521 .36 0.863 0.532
PPH 0.599 0.608 0.399 1.000 0.011 -0.733 -0.011 -0.625 0.269 0.726
PT 0.713 0.715 0.837 0011 1 0.108 0.531 0.021 0.875 0.136
SDASM 0211 -0.273 0.294 -0.733 0.108 1 0.199 0.842 -0.041 -0.812
SFB 0.530 0.515 0.521 o.0n 0.531 0.199 1.000 0.024 0.603 -0.08
SIP -0.275 -0.326 -0.36 -0.625 0.021 0.842 0024 i -0.17 0.763
SUBSD 0.832 0.834 0.863 0.269 0.875 -0.041 0.603 -0.17 1 0.258
YPMP 0.467 0.513 0.532 0.726 0.135 -0.812 -0.080 -0.763 0.258 1

Sig. DGH 0 0 0 0.066 V] 0.464 0 0.373 0 0.064

(Unitateral) | EMGTE 0.001 0002) 0115 0.002) 0357] 0266 0.026 0.158 0.032 0.16
EPF 0.004 0.009 0.144 0.084 0.263 0.245 0.002 0.488 0.025 0.207
EPP 0.005 0.002 0.002 0 0.302 Q 0.498 Q 0.043 0
IED 0 0 0 0 0.01 0.02 0.013 0.008 0 0
LvVC 0.001 0.002 0.016 0.027 0.063 0.454 0.067 0314 0.007 0.293
PIBC 0 0 0 0.002 0 0.232 0.001 0.101 0 0.012
PIBCRH 0 0 0 0 ol oomt 0.001 0035 0 0.001
PIBL [} 0 0 0.005 ] 0.057 0.001 0.019 0 0.002
PIBSBI 0 0 0 0 0.003 0.075 0.003 0.043 0 0.004
PIBSCS 0 0 0 0 0 0.101 0.002 0.055 Q 0.004
PIBSFS 0 0 0 0 0.124 0.001 0.064 0 0.004
PIBTAC [ 0 0 0 0.065 0.001 0.034 0 0.001
POSI 0 0 0.012 0 0.051 0.001 0.021 0 0.001
PPH 0 0 0012 0.476 0 0.477 0 0.068 0
PT Q [} 0 0.476 0.278 0.001 0.455 0 0.231
SDASM 0.124 0.065 0.051 0 0478 0.137 0 0412 0
SFB 0.001 0.001 0.001 0.477 0.001 0.137 .448 Q 0333
SIP 0.064 0.034 0.021 0 0.455 0 0.448 0.176 0
SUBSD 0 0 0 0.068 0 0.412 0 0.176 0.077
YPMP 0.004 0.001 0.001 0 0.231 0 0.333 0 0.077

a= Determinante = 1.129E-26




204 Economia y Sociedad. Afio VI, No. 10. Octubre 2001 Nuimero de Aniversario

La MAS muestra valores relativamente adecuados (ver Cuadro 5).

Finalmente, los resultados presentados por los diferentes test, aconsejan
continuar con el andlisis factorial, con lo que se procede a aplicar el método de
componentes principales.

La matriz de la varianza total muestra que tres componentes explican el
87,09 % (ver Cuadro 4). El primer y segundo componente exptican ei 59,06 % y
el 18,017 % respectivamente.

Cuadro 4 |
Varianza Total Explicada
Total . . Sumas de las saturaciones
Componentes Autovalores iniciales | Sumas de las saturaciones al al
cuadrado de la extracciéon cuadrado de la saturacién
% de la % % de la % % de la %

varianza | acumulado | Total | varianza | acumulado | Total | varianza | acumuiado

1 12.403 59.601 59.061 | 12.403 59.061 59.061 [ 9.168 43.656 43.656

2 3.783 18.017 77.078 | 3.783 18.017 77.078 | 5.085 24.213 67.869

3 2.103 10.014 87.091| 2.103 10.014 87.091 | 4.037 19.222 87.091
4 0.801 3.815 90.906
5 0.585 2.785 93.691
6 0.385 1.832 95,523
7 0.235 1.118 96.641
8 0.201 0.957 97.598
9 0.146 0.695 98.294
10 0.00968 0.475 98.768
11 0.00979 0.428 99.196
12 0.00377 0.304 99.5
13 0.00833 0.183 99.682
14 0.00944 0.14 99.822
15 0.00278 0.00085 99.883
16 0.00078 0.00134 99.935
17 0.00061 0.00575 99.98
18 0.0007 0.00286 99.993
19 5E-06 0.00787 99.998
20 6.3E-05 0.00254 99.999
21 5.1E-05 1.9E-05 100

Método de extraccién: Andlisis de componentes principales.
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Cuadro 5A
Matrices Anti-imagen
Concepto | Variable | DGH | EMGTE| EPF EPP EID_| LVC | PIBC | PIBCRH PIBI | PIBSBI | PIBSCS
Covarianza DGH 0.01592 0.00503 000343 0.004527 0.00027 -0.0322 0.00305 000618 000178 0.00202 0.0009
Anti-Imagen EMGTE 0.00503 0.06373 0,047 0.01275 000399 | -0.00723 0.00152 -0.00154 000513 000047 -5E-05
EPF 0.00343 -0.0407 0.05477 -0.00221 -0.00916 -0.0154 00026 0.00749 -0.00709 0.00002 0.0013
EPP 0.00453 0.01275 -0.00221 0.03133 0.0082) 0.01251 000015 000267 -0.00129 0.00077 -3
IED 0.00027 0.00399 | 00915 0008213 001688 0.00893 -0.0024 0.00159 0.0039¢ 0.00011 -0.0008
LYC -0.0322 -0.00723 -0.0154 0.01281 0.00893 0.208 -0.0088 -0.0188 [Xe sl R -0.0063 -0.0034
PIBC 0.00305 0.00152 0.00126 0.000145 | -0.00236 [ -0.0087% 0.00127 0.00172 8.6E-05 00041 0.0002
PIBCRH 0.00618 -0.00154 0.00749 0.002667 -0.00159 -0.0188 0.00172 0.00562 -0.00065 0.001 DO0D6
PIBI 0.00178 0.00513 | -0.00709 000129 0.00391 0.00211 8.6E-05 (L0006 000516 -8E-05 -0.0005
PIBSBI 000202 0.00047 0.00092 0.000772 G00001 -0.00627 0.00041 0.0011 -1.7E-05 0.00039 0.0002
PIBSCS 0.00048 -4.3E-08 0.00128 -1.8E-05 -0.00077 -0.00339 0.00021 0.00062 -5E-05 0.00018 0.0002
PIBSFS 0.00028 000012 | -0.00087 0.000514 0.00092 | -0.00106 4E-05 6.6E-06 0.00044 8.1E-05 -0.0002
PIBTAC -0.0018 -0.00032 [ -0.00243 -2.5E-05 0.00299 0.00706 -0.061 ~(LNS3 G.0XI71 -0.0003 -(.0003
POSI1 -0.0044 0.00098 0.00136 -8.6E-05 -0.00561 0.00765 -4E-05 ~0.00089 -0.40378 -0.0005 0.0003
PPH 000219 000358 0.00402 0.008861 000877 [0 ) -0.0015 0.00081 -0.00035 000031 0.0009
PT -0.004 -).002)7 0.00094 -0.00039 0.00039 001289 -0.00)3 -0.00189 -0.00101 00007 6F-05
SDASM -0.009 0.00011 -(0.00352 0.003487 0.00639 0.03212 -0.0043 -0.00586 0.00012 0018 SL003
SFB 0.02704 001131 0.00692 -0.00268 -0.018 -0.0692 0.01035 0.00141 0.00393 0.00389 0.0021
sIP -.0025 001129 | -0.00414 0.01747 ALODd64 0.02713 0.00298 0.00062 GO0282 -0.0009 -0.0014
SUBSD -0.0115 -0.00824 -0.002 -0.00669 [ -0.00095 002486 -0.0024 -0.00654 -0.00195 00018 -0.0m
YPMP -0.005 -0.0133 0.01197 -0.0134 -0.0117 0.01003 000029 -0.00173 -0.00208 -0.0011 0.0003
Correlacién DGH 0.674% 0.158 0116 0.203 0.01668 0.562 0.679 0.653 0196 [E10) 0.442
Anti- EMGTE 0,458 0.762¢ -0.795 0.285 0.122 -0.0632 0.169 -0.0812 0283 009373 -0.0132
Imagen EPF 0.116 ).795 0.652° -0.0534 -0.301 -0.145 0.151 0.427 -0.422 n199 0.346
EPP 0.203 0.285 -0.0534 0.824* 0.357 0.156 00229 0.200 0101 022 -0.01
IED 0.01668 0.122 -0.304 0.357 0.778* 0.152 -0.51 -0.163 0419 004224 -0.375
LvC -0.562 -(.0632 -0.145 01581 " 0.152 G.531% -(0.544 -0.555 {648 (1.7 -0.474
PIBC 0.679 0.169 0.151 002296 -0.51 -0.544 0.695" 0.644 (03369 0.58) 0.381
PIBCRH 0.653 -0.0812 0.427 0.201 -0.163 (1555 0.644 0.745* 02 0.741 052
PIBL 0.196 0.283 <0.422 -0.101 0419 0.0488 0.03369 <012 0859 10541 -0.445
PIBSBI 0811 0.09373 0.199 0.22 0.04221 -0.7 0.581 0.741 -0.0541 .687 0.586
PIBSCS 0.442 -0.0132 0.346 -0.00998 -0.375 -0.474 0.381 052 -0.445 0.586 0.775%
PIBSFS 0112 0.02498 -0.19 0.148 0.361 ~L119 0.05739 0.00451 0.313 0.209 0623
PIBTAC -0.414 -0.0375 ~0.306 -0.00415 0.679 0.46 -0.812 -0.603% .292 -0.403 0.598
POSI -0.476 0.0515) 0.08007 -0.0067 -0.594 il -0.0158 0163 -0.725 -0.331 0.263
PPH 0.105 0.06692 0.08102 0.236 01 0.0104 -0.202 0.05133 -0.0233 0.07431 0.283
PT -0.609 -0.165 0.07711 -0.0125 -0.05843 0.547 -0.694 -G489 0.272 -0.644 0.0776
SDASM -0.39 0.00235 -0.0823 0108 0.269 0.388 -0.663 0428 0.00944 -0.426 0.0957
SFB 0574 0.12 0.07916 -0.0405 -0.371 -0.409 0.777 0.503 0.146 0.526 0.349
SIp -0.077 075 -0.0693 1.386 -0.14 0.234 0.327 0.03222 0354 -0.175 -0.356
SUBSD 0,794 -0.291 -0.0743 -0.329 -0.0639 0.478 .577 -(1L656 -0.237 -0.792 -).552
YPMP -0.312 -0.418 £.403 -0.595 -0.71 01 006359 -0.182 -0.228 -0.447 D164
a: Medida de adecuacién muestral
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Cuadro 5B
Matrices Anti-imagen
Concepto Indicador | PIBSFS | PIBTAC POSI PPH PT SDASM | SFB SIP SuUBSD | YPMP
Covarianza DGH 0.0003| -0.0018{ -0.00436| 0.0028] -0.004| -0.009 0.027 -0.0025{ -0.0115] -0.005
Antl-lmagen EMGTE 0.0001} -0.0003 0.00088| 0.0036) -0.0022) 0.0001| 0.0113| 0.01128] -0.0084| -0.133
EPF -0.0009| -0.0024 0.00136 0.004( 0.00094{ -0.004| 0.0069{ -0.0041 -0.002 0.012
EPP 0.0005| -2E-05| -0.00086| 0.0089| -0.0004| 0.0035 -0.0027| 0.01747| -0.0067! -0.013
1ED 0.0009 0.003 -0.00561) 0.0058[ 0.00039| 0.0064 -0.018| -0.0046| -0.001 -0.012
Lve -0.0011| 0.0071 0.00365 0.001| 0.01289 0.0321| -0.0692| 0.02713] 0.0249 0.01
PIBC 4E-05( -0.001 -4.1E-05| -0.0015| -0.0013| -0.004| 0.0104; 0.00298| -0.0024 3E-04
PIBCRH 7E-08| -0.0015| -0.00088| 0.0008| -0.0019 -0.006| 0.0141| 0.00062| -0.0056] -0.002
PIBI 0.0004| 0.0007| -0.00378/ -0.0004| -0.001| 0.0001( 0.0039| 0.00282| -0.002| -0.002
PIBSBI 8E-05{ -0.0003| -0.00048| 0.0003| -0.0007; -0.002| 0.0039| -0.0009| -0.0018| -0.001
PIBSCS -0.0002| -0.0003 0.0003| 0.0009 6.4E-05 -3E-04| 0.0021| -0.0014 -0.001 3E-04
PIBSFS 0.0004| 0.0002{ -0.00066| -0.0018| -0.0007| -0.001| 0.0002| 0.00122 1E-04} -0.00t
PIBTAC 0.0002] 0.0011 -0.00091 0.001| 0.00056 0.0033( -0.0074| -0.0021! 0.0016( -0.001
POSI -0.0007| -0.0009 0.00527( 0.0004| 0.00146! 0.0016| -0.0045] 0.00207 0.003 0.004
PPH -0.0018 0.001 0.0004| 0.0449{ 0.00443 0.026/ -0.0017| -0.0153 -0.0066] -0.003
PT -0.0007| 0.0006 0.00146{ 0.0044{ 0.0027| 0.0064| -0.0105| -0.0064| 0.0024/ 0.003
SDASM -0.0013{ 0.0033 0.00163 0.026| 0.00642| 0.0334| -0.0334| -0.0178| 0.0045 0.002
SFB 0.0002| -0.0074 -0.00452| -0.0017{ -0.0105 -0.033 0.139| 0.02188( -0.0247 0.004
siP 0.0012] -0.0021 0.00207} -0.0153] -0.0034) -0.018) 0.0219) 0.06523] 0.0016 1E-04
suasp 0.001| 0.0016 0.00297| -0.0066( 0.00245| 0.0045| -0.0247| 0.00156{ 0.0132 0.005

YPMP J -0.0014| -0.0012 0.0037| -0.0027{ 0.00256 0.002] 0.0043| 0.00013| 0.0054 0.016

Correlacién DGH 0.112| -0.414 -0.476 0.105 -0.609 -0.39 0.574| -0.077| -0.794| -0.312
Anti-imagen EMGTE 0.025 -0.0375 0.05351| 0.0669| -0.165| 0.0024 0.12 0.175| -0.291 -0.415
EPF -0.19f -0.306 0.08007 0.081( 0.07711 -0.082| 0.0792| -0.0693 -0.0734 0.403
EPP 0.148( -0.0042 -0.0067 0.236| -0.0425 0.108| -0.0405 0.386| -0.329| -0.595
IED 0.361 0.679 -0.594 0.21| 0.05743 0.268| -0.371 -0.14 -0.0639 -0.71
Lvc -0.119 0.46 0.11t[ 0.0104 0.547 0.388| -0.409 0.234 0.478 0.174
PiBC 0.0574| -0.812 -0.0158] -0.202] -0.694| -0.663| 0.777 0327 -0.577| 0.064
PIBCRH 0.0045| -0.603 -0.163| 0.0513| -0.484! -0.428 0.503] 0.03222 -0.656 -0.182
PIB{ 0.313 0.292; -0.725} -0.0233 -0.272| 0©.0094! 0.146' 0.154] -0.237) -0.228
PIBSBI 0.209| -0.403 -0.331| 0.0743 -0.644] -0.426 0.526| -0.175| -0.792 -0.447
PIBSCS -0.623| -0.598 0.263 0.283] 0.07755 0.0957 0.349] -0.356 -0.552 0.164
PIBSFS 0.834" 0.248 -0.487| -0.428| -0.696) -0.375 0.0213 0.244! 0.0428 -0.546
PIBTAC 0.248| 0.744% -0.371 0.137 0.319 0.631 -0.584| -0.239 0.41| -0.287
POSI -0.467| -0.371 0.811* 0.026 0.386 0.123| -0.167 0.112 0.356 0.401
PPH -0.428 0.137 0.026| 0.823° 0.403 0.672{ -0.0217| -0.283 -0.271| -0.089
[a) -0.696 0.319 0.386 0.403| 0.612° 0.676 -0.54| -0.258 0411 0.388
SDASM -0.375 0.531 0.123 0.672 0676 0.528" -0.489; -0.381 0.216 0.084
SFB 0.0213] -0.584 -0.167| -0.0217 -054| -048al 0.53g* 0.228) -0577 0.09%
SIP 0.244| -0.239 0.112( -0.283| -0.258| -0.381 0.229| 0.772"| 0.0532 0.004
SUBSD 0.0428 0.41 0.356| -0.271 0.411 0.216] -0.577{ 0.0532| 0.685° 0.368
YPMP -0.546; -0.287 0.401{ -0.0989 0.388( 0.0844| 0.0909( 0.00395 0.368{ 0.671°

i
a: Medida de adecuacién muestral




ANALISIS FACTORIAL Y COMPONENTES PRINCIPALES

207

Grafica 2
Sedimentacion

Autovalor
2.

¢ - - -
¥ 3 3

~u
@q
=4
b
&
3

Nimero de componente

Fuente: Elaboracion propia.

El grafico de sedimentacién, muestra, en sentido estricto, dos

componentes (ver Gréfica 2).

E! cuadro de las correlaciones reproducidas (ver Cuadro 6) nos dice, por
ejemplo, que la IED (inversion extranjera directa) es explicada por ios tres

componentes en un 85,8 % (ver Cuadro 7).

Finalmente, a continuacion, se presenta la matriz de componentes
rotados (ver Cuadros 8 y 9). De esta matriz se pueden integrar los siguientes

factores reducidos para un posterior analisis:

Factor 1: (indicadores macroeconémicos)

PT, DGH, POS|, PIBi, SUBSD, PIBc, PiBcrh, PiBta, PiBsbi, SFB e IED.

Factor 2: (indicador de bienestar y salud)
SDASM, EPP, Ypmp, SIP, PPH e IED.
Factor 3: (indicador de migracion y diversion)
EMGTE, EPF, LVC e IED.

Las otras variables estan relacionadas con fos tres factores.
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Cuadro 6A
Correlaciones Reproducidas

- —
| Concepto TIndicador| pGH [EMGTE| EPF_| EPP | EID | LVC | PIBC | PIBGRH | P [ pigsal | pigscs
!
Correlacion |DGH | 0.90s° | 0306| 0328 0234 0663| 0430| 08s8| 0871| o0s91) 0737 os2
Reproducida | EMGTE | 0.306 | 0865° | 0804| 0163| 0628| 0567] 0479] o0491| o0288| -0703| 0633
EPF 0328| 0804]0832° | -0102| 0493 os62| 0439 o0413| 0227| -0606| 0553
EPP 0234{ 0.163] 0.102|0809° | 0561009051| 0397 0507 0489 -0.476] 0468
1ED 0663| 0628] 0493 os5e1| 0858°| o0514| 0814 o0855| 0763 0683 0883
e 0433 0567| 0562|009051| 0.514| 0449"| os2 051| 0403| -0588| 0575
PIBC 0899| 0479| 0439| 0397| o0814| o052] 0958°| 0955 osgee| -0877| o033
PBCRH | 0871] 0491| 0.413| 0507| 0855 051| 0955| 0969°| o0937| 09| o9
PIBt 0891| 0288 0227 0498| 0763 0403| 0929] 0937 0964°| 0793| o047
PIBSBI | 0737] -0703( -0.606| -0476| -0883| -0.588| -0.877 09| -0.793| 0.937° | 094
PIBSCS 082| 0633| 0553| 0468\ 0883 0575 0933| 0948| 087| -0.94( 0.964°
PIBSFS | 0872 055¢| 0489| 0456| o0864| 0549| o0961| o0969| o0919| -0022| o963
PIBTAC | 0869 0516) 0436| 0507| o086s| 0523| 0959| 0974| o9aa! 0@2| oss7
POSI 0876| 0212] 0153 0499] o072| 0356 09| 0909 0955 -0743| o0.528
PPH 0267 0566 0315 0773 0726 0331] 0485 0.58| 0463| -0678) 0627
PT 0863001408 |0.08764| 0106 0447| o0274| 0778 0731 o0827| -0513] 063
SDASM | 0.00901 | -0.0964 | 0.182| -0.866| -0.419(002052| -0.162| -0283| -0.264| 0.293| -0.259
SFB 0.624| 0331| 0417|-00869| o0.407| 039 o602 0s5| ose8{ -0506( 0554
sip -0.0854| -0157| 0.102| -0829| -0475|-00462| -0251| -0361| -0336| o0368| -0.341
SuBSD | 0888| 0284] 0297 0263 0657| 042| 0884| 0861] 0886, -0724] 0.806
YPMP 0.258] 0.146] -0113| 0901]  058|008952] 0413 052) 0518) -0.478] 0474
Residual | DGH 0.00676 | 0.00404 | 0.0201 | 0.00143 | -0.0142 | -0.0322|  -0.002) -0.0111| -0.0054 | -0.0054
EMGTE | 0.00676 0.04845 ] 0.02008 | -0.0426| -0.113) -0.0149| -0.0059 | 0.01431| 0.04453 | -0.0316
EPF 0.00404 | 0,04845 005629 -0.0615| -0.122| -00245| -0.0389 | 005302| 0.05123| -0.0415
EPP -0.0201 | 0.02008 | 0.05629 -0.0397 | -0.0608 | -0.0113] -00145(0.01772 | 0.00871| -0.0063
IED 0.00143 | 0.0426 | 00615 | 00397 0.00155 | 0.01054 | 0.00776 | -0.0378 -0.0262 | 0.01616
e 00142| 0.113] 0122 -0.0609 | 0.00155 -00038| -0.0117 [ 0.00842 | 0.05287 | -0.0282
PIBC 00322 | -0.0149 | -0.0245 | -0.0113 | 0.01054 | -0.0038 0.00882 | -0.0107 | -0.0223 | 0.02111
PIBCRH | -0.002| -0.0059 | -00389 | 00145 | 0.00776 | 00117 | 0.00882 00142 | -0.026 | 0.01849
PiBI -0.0111 | 0.01431 | 0.05302 { 0.01772 | -0.0378 | 0.00842 | -0.0107 | -0.0142 0.02661 | -0.0163
PIBSBI | -0.0057 (0.04453 { 0.05123 | 0.00871 | -0.0262 { 0.05287 | -0.0228|  -0.026 | 0.02661 -0.0449
PIBSCS | -00054 | -0.0316 | <0.0415 | -0.0063 | 0.01616 | -0.0282 | 0.02111| 0.01849| -0.0163| -0.0449
PIBSFS | -0.0043 | -0.0156 | -0.0335 | -0.0123 | 0.00927 | -0.0206 | 0.01922 | 0.01489 | 0.0137 | -0.0318 | 0.02567
PIBTAC | -0.0062| -0.0135 | -0.0174 | -0.0066 | 0.00245 | -0.0301 | 001913| 0.01375| -0.0101 | -0.0266| 00211
POSI 00186 | 0.00564 | 0.04087 | -0.0013 | 0.00452 | 0.02489 | -0.0222| -0.0135 | 0.01845 | 0.02919 | -0.0247
PPH 0.00593| -0.0513 | -0.0661 | -0.0484 | -0.0106 | 0.01178|0.01836 | 0.01604 | -0.0167 | -0.0371 | 0.03096
PT -0.0205 | 0.05329 | 0.02881 | -0.0111| -0.0388 | 0.00326 | 0.01513|  -0.0097 | 0.01275 | 0.03265 | -0.0195
SDASM | 0.0255 | -0.0182 | -0.0558 | 0.01452 | 0.05498 | 0.0008 | 0.02784| 0.01768| -0.0212| -0.0323| 0.0274
SFB -0.0058 | 0.01471 | 0.07194 | 0.08767 | -0.0127| -0.119| -0.0808| -0.0349 | -0.0035 | 0.03509 | -0.047
sIP 00256 | -0.0262 | -0.0964 | -0.0522 | 0.05477 | -00427 | 0.01968| 0.03655 | -0.0335 | -0.0605 [ 0.05291
SUBSD | -00316 | 0.04754 | 0.08522 | 0.04453 | -0.0567 |0.01259 | -0.0079  -0.025 [ 0.03431| 0.05128 | -0.0296
YPMP__ | 001698 | 003587 | -0,0368 | -0.0202 | 0.06215 | 0.01086 | 00133 | 0.00554 | -0.0193 | 001275 | -0.008

Método de extraccion. Andlisis de componentes principales.

a= Los residuos se calculan entre las correlaciones observadas y reproducidas. Hay 32 (15.0%) residuos
no redundantes con valores absolutos >C.

b= Comunalidades reproducidas




ANALISIS FACTORIAL Y COMPONENTES PRINCIPALES 209
S . S S
Cuadro 6B
Correlaciones Reproducidas
Concepto |Indicador | piBSFS | PIBTAC | POSI | PPH PT [ sDasM ' sFB SIP_| SUBSD | YPMP
Correlacion | DGH 0.872 0.869 0.876 0.267 0.863 0.00901 0.624 | -0.0085 0.888 0.258
Reproducida | EMGTE 0.554 0.516 0.212 0.556 | 0.01408 -0.0964 0.331 -0.157 0.284 0.146

EPF 0.489 0.436 0.153 0.315( 0.08764 0.182 0.417 0.102 0297 -0.113
EPP 0.456 0.507 0.499 0.773 0.106 -0.866 | -0.0869 | -0.829 0.263 0.901
{ED 0.864 0.866 0.72 0.726 0.447 -0.419 0.407 | -0.475 0.657 0.58
Lve 0.549 0.523 0.356 0.331 0.274 0.02052 0.39 | -0.0462 0.42 | 0.08925
! PIBC 0.961 0.959 0.9 0.485 0.779 -0.162 0.602 | -0.251 0.884 0.413
' PIBCRH 0.969 0.974 0.909 0.58 0.731 -0.283 055| -0.361 0.861 0.52
PiBI 0.919 0.934 0.955 0.463 0.827 -0.264 05281 -0.336 0.886 0.518
PIBSBI -0.922 -0.912 -0.743| -0.678! -0.513 0.293| -0.508 0.368 -0.724 ) -0478
PIBSCS 0.963 0.957 0.828 0.627 0.63 -0.259 0.554 | -0.341 0.806 0.474
PIBSFS 0.978'J 0.975 0.884 0.573 0.716 -0.232 0579 -0.317 0.859 0.468
( PIBTAC 0.975 0.97Bb 0.904 0.592 0.721 -0.283 0.554 | -0.362 0.859 0.519
POSH 0.884 0.904 0.953b 0.426 0.837 -0.268 0.503 | -0.335 0.873 0.521
PPH 0.573 0.592 0.426 0.1:‘!71b 0.0173 -0.725 | 0.05376 -0.72 0.279 0.755
PT 0.716 0.721 0.837| 0.0173 0.933b 0.133 0.578 | 0.04698 0.849 0.139
i SDASM -0.232 -0.283 -0.268; -0.725 0.133 O.ng 0.258 0.826 -0.0247 | -0.851
| SFB 0.579 0.554 0.503 1 0.05376 0578 0.258 053b 0.168 0.599 | -0.0708
[ S|P -0.317 -0.362 -0.335 -0.72 | 0.04698 0.826 0.168| O 779b -0.114| -0.816
| SuUBSD 0.859 0.859 0.873 0.276 0.849 -0.0247 0.599| -0.114 0.873b 0.286
YPMP 0.468 0.519 0521) 0755, 0139| -0.851)| -0.0708| -0.816 0.286] 0.894°
| |

Residual DGH -0.0043 -0.0062 0.01865 | 0.00593 | -0.0205 -0.0255 | -0.0058 | 0.0256 -0.0316 | 0.01698
EMGTE -0.0156 -0.0135 0.00564 | -0.0513 | 0.05329 -0.0182 | 0.01471 | -0.0262 0.04754 | 0.03587
EPF -0.0335 -0.0174 0.04097 | -0.0661 | 0.02881 -0.0558 | 0.07194 | -0.0964 0.05216 | -0.0368
EPP -0.0123 -0.0066 -0.0125 -0.0484 | -0.0111 0.01452 ] 0.08767 | -0.0522 0.04453 | -0.0202
IED 0.00927 0.00245 0.00452 | -0.0106 | -0.0388 0.05498 | -0.0127 | 0.05477 -0.0567 | 0.06215
LvC -0.0206 -0.0301 0.02489 | 0.01178 | 0.00326 0.0008 | -0.119} -0.0427 0.01259 | 0.01086
PIBC 0.01922 0.01913 -0.0222 | 0.01836 | 0.01513 0.02784 | -0.0808 | 0.01968 -0.0079 | -0.0133
| PIBCRH 0.01489 0.01375 -0.0135| 0.01604 | -0.0096 0.01768 | -0.0349 | 0.03655 ~0.25 | 0.00554
PIBI -0.0137 -0.0101 0.01845; -0.0167 | 0.01275 -0.0212 | -0.0035 | -0.0335 0.03431| -0.0193
PIBSBI -0.0318 -0.0266 0.02919 | -0.0371 | 0.03265 -0.0323 | 0.03509 | -0.0605 0.05128 0.01275
PIBSCS 0.02567 0.0211 -0.0247 | 0.03096 | -0.0195 0.0274| -0.047 | 0.05291 -0.0296 | -0.008
PIBSFS 0.01574 -0.0189 | 0.02615 | -0.0031 0.02103 | -0.049 | 0.04141 -0.0267 | -0.0012
PIBTAC 0.0t574 -0.01110.01582 | -0.0061 0.01034 ! -0.0384 | 0.03605 -0.0246 | -0.0057
POSI -0.0189 -0.0111 -0.0268 | -0.0003 -0.0258 | 0.01735 | -0.0254 -0.0105 | 0.01073
PPH 0.02615 0.01582 -0.0268 -0.0064 -0.008 | -0.0644 | 0.09519 -0.0102 | -0.0297
PT -0.0031 -0.0061 -0.0003 | -0.0064 -0.0254 | -0.0467 | -0.0264 0.02617 | -0.0043
SDASM 0.02103 0.01034 -0.0258 | -0.008 | -0.0254 -0.0589 | 0.01533 -0.0164 | 0.03855
SFB -0.049 -0.0384 001735 | -0.0644 | -0.0467 -0.0589 -0.144 0.00435 | -0.0087
SiP 0.04141 0.03605 -0.0254 | 0.09519 | -0.0264 0.01533: -0.144 -0.0558 | 0.05352
SUBSD -0.0267 -0.0246 -0.0105| -0.0102 | 0.02617 -0.0164 | 0.00435 | -0.0558 -0.028

YPMP -0.0012 -0.0057 0.01073 | -0.0297 | -0.0043 0.03855 | -0.0087 | 0.05352 -0.028

absolutos > C

b= Comunalidades reproducidas.

Método de extraccion. Andlisis de componentes principales.
a= Los residuos se calcutan entre las correlaciones observadas y reproducidas. Hay 32 (15.0%) residuos no redundantes con valores
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Cuadro 7
Matriz de Componentes

Indicadores Componente

1 2 3
PIBTAC 0.987
PIBSFS 0.983
PIBCRH 0.982
PIBSCS 0.97
PIBC 0.959
PIBI 0.934 -0.294
PIBSBI -0.932 -0.262
POSI 0.901 -0.37
IED 0.891
DGH 0.855 0.346
SUBSD 0.846 0.306 -0.252
PT 0.692 0.442 -0.508
PPH 0.641 -0.6 0.317
SFB 0.535 0.493
LvVC 0.529 0.358
SDASM -0.332 0.881
SIP -0.408 0.782
EPP Q.55 -0.768
VPMP 0.56 -0.745
EMGTE 0.542 0.754
EPF 0.446 0.332 0.723
Métodos de extraccién: Andlisis de componentes
principales
a= 3 componentes extraidos
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Cuadro 8
Matriz de Componentes Rotados
Indicadores Componente
1 2
PT 0.954
DGH 0.927
POSI 0.923 0.312
PIBI 0.919 0.31
SUBSD 0.914
PIBC 0.878 0.378
PIBCRH 0.845 0.336 0.378
PIBTAC 0.837 0.337 0.405
PIBSFS 0.83 0.284 0.456
PIBSCS 0.752 0.314 0.548
PIBSBI -0.642 -0.349 -0.634
SFB 0.606 0.32
I[ED 0.581 0.478 0.541
SDASM -0.942
EPP 0.929
YPMP 0.258 0.91
SiP -0.88
PPH 0.789 0.47
EMGTE 0.912
EPF 0.884
LVC 0.343 0.575
Método de extraccion: Andlisis de componentes principales.
Método de rotacién: Normalizacién Varimax con Kaiser.
a= La rotacion ha convergido en 5 interacciones.
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Cuadro 9
Matriz de Componentes
Indicadores Componente
1 2 3

PT 0.954

DGH 0.927

POSI 0.923 0.312

PIB 0.919 0.31

SUBSD 0.914

PIBC 0.878 0.378
PIBCRH 0.845 0.336 0.378
PIBTAC 0.837 0.337 0.405
PIBSFS 0.83 0.284 0.456
PIBSCS 0.752 0.314 0.548
PIBSB! -0.642 -0.349 -0.634
SFB 0.606 0.32
IED 0.581 0.478 0.541
SDASM -0.942

EPP 0.929

YPMP 0.258 0.91

SIP -0.88

PPH 0.789 0.47
EMGTE 0.912
EPF 0.884
LVC 0.343 0.575
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